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ABSTRAK

KLASIFIKASI KELAINAN DETAK JANTUNG PADA SINYAL EKG
MENGGUNAKAN METODE 1D CONVOLUTIONAL NEURAL NETWORK
(Oleh : Muhammad Ikhsan Abdillah; Pembimbing: M. Reza Faisal, S.T., M.T., PhD
dan Irwan Budiman, S.T., M.Kom; 2023; 60 halaman)

Penyakit jantung merupakan salah satu penyakit yang berbahaya dan penyebab
kematian nomor satu di dunia jika tidak ditangani dengan baik. Untuk mendiagnosis
pasien yang menderita penyakit jantung dapat diketahui dengan salah satu caranya
dengan melakukan tes Elektrokardiogram untuk mengetahui kelainan detak jantung
seseorang. Oleh karena itu setiap perekaman yang dilakukan dengan EKG harus
dibarengi dengan ketepatan diagnosis oleh ahli, karena apabila terjadi kesalahan
dalam diagnosa dapat berakibat kesalahan dalam membaca hasil yang juga akan
berakibat kesalaham dalam menentukan diagnosis. Dengan itu penilaian aktifitas
kelistrikan jantung yang terekam di EKG dapat menggunakan Deep Learning. Pada
penelitian ini mengusulkan melakukan klasifikasi kelainan detak jantung pada EKG
menggunakan metode 1D Convolutional Neural Network dan efek dari reshaping
panjang data EKG pada metode 1D Convolutional Neural Network. Pada klasifikasi
sebelum dilakukannya reshaping dengan menggunakan model 1D Convolutional
Neural Network memperoleh nilai akurasi yaitu 65% dan nilai rata — rata F1 score
38%. Untuk klasifikasi yang sudah dilakukan reshaping dengan menggunakan
model 1D Convolutional Neural Network memperoleh rata - rata nilai akurasi yaitu
67% dan nilai rata — rata F1 score 43%.

Kata kunci: EKG, Elektrokardigram, 1D CNN, Deep Learning, Reshaping Data



ABSTRACT

CLASSIFICATION OF HEART RATE ABNORMALITIES IN EKG SIGNALS
USING 1D CONVOLUTIONAL NEURAL NETWORK METHOD (By :
Muhammad Ikhsan Abdillah; Supervisor: M. Reza Faisal, S.T., M.T., PhD and
Irwan Budiman, S.T., M.Kom; 2023; 60 pages)

If not treated properly, heart disease is one of the most serious diseases and the
leading cause of mortality in the world. One method for diagnosing people with
heart illness is to perform an electrocardiogram test to assess a person's heart rate
anomalies. As a result, every ECG recording must be supported by the correctness
of the expert's diagnosis, because errors in diagnosis can lead to errors in reading
the data, which can lead to errors in deciding the diagnosis. As a result, Deep
Learning may be used to assess the electrical activity of the heart as recorded in
the ECG. This study suggests using the 1D Convolutional Neural Network
approach to classify heart rate anomalies on the ECG, as well as the effect of
shaping the length of ECG data on the 1D Convolutional Neural Network method.
The classification before reshaping achieved an accuracy value of 65% and an
average F1 score of 38% using the 1D Convolutional Neural Network model. The
average accuracy value for classification that has been reshaped using the 1D
Convolutional Neural Network model is 67%, and the average F1 score is 43%.

Keywords: ECG, Electrocardiagram, 1D CNN, Deep Learning, Reshaping Data
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