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ABSTRAK

PERBANDINGAN ALGORITMA METAHEURISTIC PADA SELEKSI
FITUR UNTUK PREDIKSI CACAT SOFTWARE

(Oleh : Halimatus Sa’diyah; Pembimbing: Radityo Adi Nugroho, S.T., M.Kom.,
dan Friska Abadi, S.Kom., M.Kom; 2023; 74 halaman)

Prediksi cacat software telah menjadi bagian penting dalam proses pengujian
kualitas software. Namun, semakin berkembangnya ukuran dan kompleksitas
software seringkali menghasilkan jumlah data yang besar. Keberadaan fitur yang
tidak relevan dapat mempengaruhi kinerja algoritma klasifikasi dengan
meningkatkan komputasi dan penggunaan memori yang tinggi. Masalah ini dikenal
sebagai "Curse of Dimensionality” di mana semakin tinggi dimensi data, semakin
rendah performa algoritma prediksi karena kompleksitas komputasi yang tinggi.
Solusi untuk masalah ini adalah menggunakan seleksi fitur. Salah satu metode
seleksi fitur yang dapat digunakan adalah metode Wrapper yang melibatkan
algoritma machine learning seperti Algoritma Metaheuristik. Algoritma Genetika
dan Particle Swarm Optimization adalah dua contoh seleksi fitur dalam Algoritma
Metaheuristik. Dalam penelitian ini, peneliti membandingkan kinerja prediksi
antara Algoritma Genetika dan Particle Swarm Optimization dengan tiga classifier
populer: KNN, Support Vector Machine, dan Random Forest. Hasil yang didapat
pada penelitian ini adalah kinerja model prediksi yang menggunakan seleksi fitur
Algoritma Genetika dan klasifikasi KNN lebih baik dengan rata-rata AUC tertinggi
yakni 0,876. Sementara itu, model prediksi yang menggunakan seleksi fitur Particle
Swarm Optimization dan klasifikasi KNN menghasilkan rata-rata AUC sebesar
0,799.

Kata kunci: Prediksi Cacat Software, Algoritma Metaheuristik, Algoritma
Genetika, Particle Swarm Optimization



ABSTRACT

COMPARISON OF METAHEURISTIC ALGORITHMS IN FEATURE
SELECTION FOR SOFTWARE DEFECT PREDICTION

(By : Halimatus Sa’diyah; Supervisor: Radityo Adi Nugroho, S.T., M.Kom and
Friska Abadi, S.Kom., M.Kom; 2023; 74 pages)

Software defect prediction has become an essential part of software quality testing.
However, as the size and complexity of software continue to grow, it often results
in large amounts of data. The presence of irrelevant features can impact the
performance of classification algorithms by increasing computational and memory
usage. This problem is known as the "Curse of Dimensionality,” where higher data
dimensions lead to lower prediction algorithm performance due to increased
computational complexity. The solution to this problem is feature selection. One
feature selection method that can be used is the Wrapper method, which involves
machine learning algorithms such as Metaheuristic Algorithms. Genetic Algorithm
and Particle Swarm Optimization are two examples of feature selection within the
Metaheuristic Algorithm. In this study, the researchers compare the prediction
performance between Genetic Algorithm and Particle Swarm Optimization with
three popular classifiers: KNN, Support Vector Machine, and Random Forest. The
results obtained in this study show that the prediction model's performance using
Genetic Algorithm feature selection and KNN classification is better, with the
highest average AUC of 0.876. Meanwhile, the prediction model using Particle
Swarm Optimization feature selection and KNN classification resulted in an
average AUC of 0.799.

Keywords: Software Defect Prediction, Metaheuristic Algorithms, Genetic
Algorithms, Particle Swarm Optimization
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