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ABSTRAK

KLASIFIKASI DATA TIDAK SEIMBANG MENGGUNAKAN K-MEANS
SMOTE DAN MULTINOMIAL NAIVE BAYES PADA PESAN BENCANA
(Oleh : Nor Indriani; Pembimbing : Mohammad Reza Faisal, S.T, M.T, Ph.D dan
Irwan Budiman, S.T., M.Kom; 2023; 90 halaman)

Bencana dapat terjadi kapan saja dan di mana saja, bencana banjir dan kebakaran
hutan adalah dua diantara jenis bencana yang terjadi Indonesia. Provinsi Kalimantan
Selatan merupakan wilayah yang tidak luput dari bencana banjir dan kebakaran
hutan. Dataset yang digunakan untuk penelitian ini adalah data bencana banjir dan
kebakaran hutan dari penelitian sebelumnya oleh Zahra (2020) dan data yang di
gunakan tidak seimbang. Kondisi data tidak seimbang bisa menyulitkan metode
Klasifikasi dalam melakukan proses pada data mining. Metode sampling pada
pendekatan level data yang bisa digunakan untuk menyelesaikan permasalahan
ketidakseimbangan adalah oversampling, salah satu turunan dari oversampling yaitu
SMOTE. Metode K-Means SMOTE merupakan hasil modifikasi dari SMOTE.
Salah satu model dari Naive Bayes yang sering digunakan dalam klasifikasi teks
adalah Multinomial Naive Bayes. Multinomial Naive Bayes memiliki performa yang
baik dalam melakukan klasifikasi teks. Hasil penelitian ini pada data bencana banjir
menggunakan K-Means SMOTE dengan Multinomial Naive Bayes menghasilkan
kinerja f1 score 66,04% dan data bencana kebakaran hutan menggunakan K-Means
SMOTE dengan Multinomial Naive Bayes menghasilkan kinerja f1 score 66,31%.

Kata Kunci : Data Tidak Seimbang, Pesan Bencana, K-means SMOTE, Klasifikasi,
Multinomial Naive Bayes



ABSTRACT

UNBALANCED DATA CLASSIFICATION USING K-MEANS SMOTE AND
MULTINOMIAL NAIVE BAYES IN DISASTER MESSAGES

(By : Nor Indriani; Supervisor : Mohammad Reza Faisal, S.T, M.T, Ph.D and Irwan
Budiman, S.T., M.Kom; 2023; 90 pages)

Disasters can occur anytime and anywhere, floods and forest fires are two types of
disasters that occur in Indonesia. South Kalimantan Province is an area that is not
immune from floods and forest fires. The dataset used for this study is flood and
forest fire data from previous research by Zahra (2020) and the data used is not
balanced. Unbalanced data conditions can make it difficult for classification methods
to process data mining. The sampling method for the data level approach that can be
used to solve imbalance problems is oversampling, one of the derivatives of
oversampling, namely SMOTE. The K-Means SMOTE method is a modification of
SMOTE. One model of Naive Bayes that is often used in text classification is
Multinomial Naive Bayes. Multinomial Naive Bayes has a good performance in
classifying text. The results of this study on flood disaster data using K-Means
SMOTE with Multinomial Naive Bayes yielded an f1 score of 66.04% and forest fire
disaster data using K-Means SMOTE with Multinomial Naive Bayes produced an f1
score of 66.31%.

Keywords : Unbalanced Data, Disaster Message, K-means SMOTE, Classification,
Multinomial Naive Bayes
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