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ABSTRAK

KLASIFIKASI GENDER PENGGUNA PADA TWITTER
MENGGUNAKAN  ALGORITMA  CONVOLUTIONAL NEURAL
NETWORK

(Oleh: Fitra Ahya Mubarok; Pembimbing: Mohammad Reza Faisal, S.T., M.T.,
PhD. dan Dwi Kartini, S.Kom., M.Kom.; 2023; 66 halaman)

Sosial media sudah menjadi tempat bagi para sosial media analis untuk
mendapatkan data yang digunakan untuk mendapatkan wawasan dan pemahaman
yang lebih dalam tentang perilaku pengguna, tren, opini publik, dan pola-pola yang
terkait dengan penggunaan sosial media. Twitter adalah salah satu media sosial
yang populer di mana pengguna dapat berbagi pesan atau "tweet" dalam format teks
singkat. Namun, pada twitter informasi pengguna seperi gender tidak diperlihatkan
tetapi tanpa disadari atau tidak, terdapat informasi mengenai hal tersebut secara
tidak terstruktur. Untuk hal tersebut dilakukan klasikasi gender dengan
menggunakan pembentukan representasi vektor kata dengan menggunakan
word2vec, dan penerapan model 2D Convolutional Neural Network (CNN).
Word2vec digunakan untuk menghasilkan representasi vektor kata yang
memperhitungkan konteks dan makna kata dalam teks. Model 2D CNN digunakan
untuk mengekstraksi fitur dari representasi vektor kata dan melakukan klasifikasi
gender. Pada penelitian ini dilakukan perbandingan antara data tweet, deskripsi, dan
gabungan keduanya yaitu tweet dan deskripsi yang bertujuan untuk mencari akurasi
terbaik. Hasil penelitian menunjukkan bahwa menggunakan data gabungan antara
tweet dan deskripsi mendapatkan akurasi yang lebih baik daripada menggunakan
data tweet atau deskripsi saja.

Kata kunci: 2D CNN, word2vec, klasifikasi gender, Twitter, analisis sosial media



ABSTRACT

GENDER  CLASSIFICATION OF TWITTER USERS  USING
CONVOLUTIONAL NEURAL NETWORK ALGORITHM

(By: Fitra Ahya Mubarok; Advisors: Mohammad Reza Faisal, S.T., M.T., PhD. and
Dwi Kartini, S.Kom., M.Kom.; 2023; 66 pages)

Social media has become a platform for social media analysts to gather data used
to gain deeper insights and understanding of user behavior, trends, public opinions,
and patterns related to social media usage. Twitter is one popular social media
platform where users can share messages or "tweets" in short text format. However,
on Twitter, user information such as gender is not explicitly displayed, but
unintentionally, there is unstructured information regarding this. Therefore, gender
classification is performed using the formation of word vector representations
using word2vec and the application of a 2D Convolutional Neural Network (CNN)
model. Word2vec is used to generate word vector representations that take into
account the context and meaning of words in the text. The 2D CNN model is used
to extract features from word vector representations and perform gender
classification. This research compares tweet data, description data, and the
combination of both (tweets and descriptions) to find the best accuracy. The results
of the study indicate that using the combined data of tweets and descriptions
achieves better accuracy compared to using tweet data or description data alone.

Keywords: 2D CNN, word2vec, gender classification, Twitter, social media
analysis
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