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ABSTRAK

PREDIKSI CACAT SOFTWARE MENGGUNAKAN SELEKSI FITUR
FP-GROWTH PADA KNN YANG DIOPTIMASI DENGAN ALGORITMA
GENETIKA

(Oleh: Lukmanul Hakim; Pembimbing: Radityo Adi Nugroho, S.T., M.Kom. dan
Farmadi, S.Si., M.T.; 2023; 73 halaman)

Prediksi cacat software adalah suatu proses membangun model Machine
Learning untuk memprediksi kemungkinan terjadinya cacat atau kesalahan
dalam software. Namun, pengembangan model prediksi cacat software dengan
menggunakan metode Machine Learning sangatlah kompleks dan sulit, terutama
ketika mencari atribut pengukuran kompleksitas asli yang relevan dan dapat
diandalkan. Terlalu banyak atribut pengukuran kompleksitas asli dapat mengarah
ke Curse of Dimensionality yang membuat model Machine Learning dapat
mengalami overfitting pada data latih, sehingga menghasilkan model yang buruk
pada data uji. Pada penelitian ini untuk menangani permasalahan tersebut,
dilakukan pendekatan seleksi fitur association rules dengan algoritma Fp-
Growth untuk mengatasi kompleksitas atribut pengukuran dan meningkatkan
akurasi prediksi cacat software, serta algoritma klasifikasi K-Nearest Neighbor
(KNN) sebagai metode klasifikasi yang dioptimasi dengan algoritma genetika.
Tujuan dari penelitian ini adalah untuk mengetahui kinerja yang dihasilkan oleh
seleksi fitur FP-Growth pada klasifikasi KNN yang dioptimasi algoritma
genetika menggunakan 12 dataset NASA MDP. Hasil penelitian menunjukkan
pendekatan klasifikasi KNN, seleksi fitur FP-Growth dengan klasifikasi KNN,
klasifikasi KNN yang dioptimasi dengan algoritma genetika dan seleksi fitur FP-
Growth pada Kklasifikasi KNN yang dioptimasi dengan algoritma genetika
memiliki nilai rata-rata AUC secara berurutan yaitu 0,739, 0,796, 0,888 dan
0,880.

Kata Kunci: Prediksi Cacat Software, Associaion Rules, FP-Growth, Algoritma
Genetika, KNN



ABSTRACT

SOFTWARE DEFECT PREDICTION USING FP-GROWTH FEATURE
SELECTION ON KNN OPTIMIZED WITH GENETIC ALGORITHM

(By: Lukmanul Hakim; Advisors: Radityo Adi Nugroho, S.T., M.Kom. and
Farmadi, S.Si., M.T.; 2023; 73 pages)

Software defect prediction is the process of building Machine Learning models
to predict the likelihood of defects or errors in software. However, developing
software defect prediction models using Machine Learning methods is complex
and difficult, especially when looking for relevant and reliable native complexity
measurement attributes. Too many original complexity measurement attributes
can lead to the Curse of Dimensionality which makes Machine Learning models
can experience overfitting on training data, resulting in poor models on test data.
In this research, to deal with these problems, an association rules feature
selection approach is carried out with the Fp-Growth algorithm to overcome the
complexity of measurement attributes and improve the accuracy of software
defect prediction, as well as the K-Nearest Neighbor (KNN) classification
algorithm as a classification method optimized with genetic algorithms. The
purpose of this study is to determine the performance generated by FP-Growth
feature selection on KNN classification optimized by genetic algorithm using 12
NASA MDP datasets. The results showed that the KNN classification approach,
FP-Growth feature selection with KNN classification, KNN classification
optimized with genetic algorithms and FP-Growth feature selection on KNN
classification optimized with genetic algorithms have average AUC values of
0.739, 0.796, 0.888 and 0.880, respectively.

Keywords: Software Defect Prediction, Associaion Rules, FP-Growth, Genetic
Algorithm, KNN
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