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ABSTRAK

PERBANDINGAN EKSTRAKSI FITUR BERBASIS N-GRAM DENGAN
PEMBOBOTAN TF-IDF DAN ALGORITMA KLASIFIKASI RANDOM
FOREST DAN SVM UNTUK DETEKSI PELAPORAN GEJALA COVID-19
DARI TWITTER (Oleh : Almadea Rusellawati; Pembimbing : Mohammad Reza
Faisal, S.T, M.T, Ph.D dan Muhammad Itqgan Mazdadi, M.Kom.; 2023; 63 halaman)

Virus Covid-19 hingga saat ini masih sangat banyak menimbulkan gejala-gejala
kepada masyarakat. Meski tidak separah dulu, tetapi Covid-19 juga belum kunjung
hilang. Saat ini masyarakat sudah dengan sangat terbuka menceritakan tentang diri
mereka yang sedang terkena atau memiliki gejala Covid-19 di berbagai media sosial
mereka, salah satunya adalah Twitter. Dataset yang digunakan untuk penelitian ini
adalah data gejala Covid-19 dari penelitian sebelumnya oleh Sari (2022). Pembobotan
TF-IDF digunakan untuk menghitung jumlah kemunculan term pada data, dilakukan
pengujian kembali menggunakan N-Gram sebagai fitur pemisah kata. Dimana N-
Gram tersebut dibagi menjadi 3 yaitu unigram, bigram & trigram. Penelitian ini
menggunakan Klasifikasi Random Forest dan Support Vector Machine yang
melakukan pengujian pada kernel Linear, Radial Basic Function, dan Polymonial.
Performa hasil akurasi tertinggi diperoleh dari pengujian Unigram dengan Support
Vector Machine kernel Linear sebesar 88,8%.

Kata Kunci : Ekstraksi Fitur, Gejala Covid-19, N-Gram, TF-IDF, Klasifikasi, Random
Forest, Support Vector Machine



ABSTRACT

COMPARISON OF N-GRAM BASED FEATURE EXTRACTION WITH TF-
IDF WEIGHTING AND RANDOM FOREST AND SVM CLASSIFICATION
ALGORITHMS FOR DETECTION OF COVID-19 SYMPTOM REPORTING
FROM TWITTER (By : Almadea Rusellawati; Pembimbing : Mohammad Reza
Faisal, S.T, M.T, Ph.D dan Muhammad Itqgan Mazdadi, M.Kom.; 2023; 63 pages)

The Covid-19 virus is still very much causing symptoms to the community. Although
not as severe as before, Covid-19 has not disappeared. Currently, people are very
openly telling about themselves who are affected or have symptoms of Covid-19 on
their various social media, one of which is Twitter. The dataset used for this research
is data on Covid-19 symptoms from previous research by Sari (2022). TF-IDF
weighting is used to calculate the number of occurrences of terms in the data, testing
again using N-Gram as a word separation feature. Where the N-Gram is divided into
3 namely unigram, bigram and trigram. This research uses Random Forest and
Support Vector Machine classification which tests the Linear, Radial Basic Function,
and Polymonial kernels. The highest accuracy performance is obtained from testing
Unigram with Support Vector Machine Linear kernel of 88.8%.

Keywords : Feature Extraction, Covid-19 Symptoms, N-Gram, TF-IDF,
Classification, Random Forest, Support Vector Machine
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