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ABSTRAK

PERBANDINGAN ALGORITMA K-MEANS DAN K-MEDOIDS UNTUK
ANALISIS POLA BELANJA PELANGGAN MENGGUNAKAN ALGORITMA
FP- GROWTH

(Oleh: Maulana Rahman; Pembimbing:Muhammad Itgan Mazdadi, S.Kom, M.Kom
dan Friska Abadi, S.Kom, M.Kom; 2023; 52 halaman)

Toko ATK adalah bisnis yang menyediakan berbagai perlengkapan kantor dan
memiliki potensi data yang berharga untuk dianalisis melalui teknik data mining.
Pembeli sering mengalami kesulitan dalam menemukan barang yang mereka cari
karena tata letak barang yang masih dilakukan secara acak dan tidak sesuai dengan
pola belanja pembeli. Asosiasi merupakan salah satu tipe data mining yang digunakan
untuk analisis keranjang pasar. Fungsi ini mengidentifikasi item-item barang yang
mungkin dibeli pembeli bersamaan dengan barang lain. Metode FP-Growth dapat
menghasilkan lebih banyak rule dengan akurasi yang lebih baik, namun proses asosiasi
cenderung mengabaikan itemset yang besar pada ukuran dataset yang besar sehingga
untuk dataset yang besar hasil rekomendasi kurang akurat. Pada penelitian ini
pengelompokan dataset dilakukan dengan menggunakan metode clustering, yaitu K-
Means dan K-Medoids. Tahapan penelitian terdiri dari pengambilan data,
preprocessing data, clustering dengan menggunakan K-Means dan K-Medoids,
asosiasi menggunakan FP-Growth dan evaluasi model. Hasil dari penelitian ini
menunjukkan bahwa clustering dengan metode K-Means lebih banyak menghasilkan
aturan asosiasi dibandingkan K-Medoids. Clustering dengan nilai DBI terbaik
menggunakan K-Means berada pada K=6 sedangkan K-Medoids berada pada K=3.
Model asosiasi menggunakan metode K-Means mampu menghasilkan 33.242 aturan
asosiasi yang sesuai dengan nilai Support dan Confidence dan 18.405 di antaranya
memenuhi nilai lift ratio.

Kata kunci: clustering, FP-Growth, data mining, analisis keranjang pasar, k-means,
k-medoids



ABSTRACT

THE COMPARISON OF K-MEANS AND K-MEDOIDS ALGORITHMS FOR
THE ANALYSISOF CUSTOMER PATTERN USING THE FP-GROWTH
ALGORITHM

(By: Maulana Rahman; Advisor : Muhammad Itgan Mazdadi, S.Kom, M.Kom and
Friska Abadi, S.Kom, M.Kom; 2023; 52 pages)

A stationery store is a business that provides various office supplies and has potentially
valuable data to be analyzed through data mining techniques. Buyers often experience
difficulty finding the items they want because the layout of the items is unorganized
and incompatible with the buyer's shopping patterns. The association is a type of data
mining used for market basket analysis. This function identifies items that a buyer
might buy concurrently with other things. The FP-Growth method can produce more
rules with better accuracy. Still, the association process disregards large item sets at
large dataset sizes, making the recommendations for large datasets less accurate. In
this study, datasets were grouped using the clustering method, i.e., K-Means, and K-
Medoids. The stages of the research consisted of data collection, data preprocessing,
clustering using K-Means and K-Medoids, Association using FP-Growth, and model
evaluation. The results of this study indicate that clustering with the K-Means method
produces more association rules than K-Medoids. Clustering with the best DBI value
using K-Means is at K=6 while K-Medoids is at K=3. Using the K-Means method, the
association model can produce 33.242 association rules corresponding to the Support
and Confidence values, and 18.405 rules fulfill the lift ratio value.

Keywords: clustering, FP-Growth, data mining, market basket analysis, k-means, k-
medoids
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