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ABSTRAK

PREDIKSI INDEKS HARGA KONSUMEN (IHK) KELOMPOK BAHAN
MAKANAN DI PROVINSI KALIMANTAN SELATAN DENGAN METODE
SUPPORT VECTOR REGRESSION (Oleh: Rahma Dina Nur Azizah; Pembimbing:
Dewi Sri Susanti, S.Si., M.Si dan Selvi Annisa, S.Si., M.Si; 103 halaman)

Inflasi adalah keadaan yang mencerminkan kenaikan harga barang karena
bisa menyebabkan kelesuan perekonomian. Indikator yang digunakan untuk
mengukur tingkat inflasi adalah Indeks Harga Konsumen (IHK). Kestabilan
harga bahan makanan dapat dikendalikan dengan mengetahui lebih awal nilai
dari IHK. Salah satu metode dalam prediksi yaitu Support Vector Regression
(SVR), yang mencari hyperplane terbaik berupa fungsi regresi dengan
membuat error sekecil mungkin dengan memaksimalkan margin. Kelebihan
dari metode SVR ialah mampu mengatasi masalah data linear dan non-linear.
Penelitian ini menggunakan data IHK kelompok bahan makanan di Tanjung,
kota Banjarmasin, dan Kotabaru tahun 2014-2022 yang bertujuan untuk
menemukan model terbaik. Model prediksi yang menghasilkan prediksi
terbaik yaitu, Tanjung dengan parameter C = 1000 dan &=0,01
menghasilkan nilai MAPE = 0,77%, dan R? = 0,8826 sedangkan IHK kota
Banjarmasin, dengan parameter C =100, & =0,00001, dan y=
1 menghasilkan nilai MAPE = 0,9235% dan R? = 0,9135. IHK Kotabaru
menggunakan Kkernel Linear dengan parameter C =10 dan ¢=0,1
menghasilkan nilai MAPE = 0,95385% dan R? = 0,86951. Berdasarkan nilai
MAPE dan R? yang diperoleh dari prediksi dapat disimpulkan bahwa model
prediksi yang dibentuk ini adalah sangat baik dan layak. Hasil prediksi 12
bulan ke depan menunjukkan kenaikan, sehingga pemerintah maupun pihak
terkait dapat membuat suatu kebijakan

Kata Kunci: Indeks Harga Konsumen (IHK), Support Vector Regression (SVR),
Grid Search Optimization
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ABSTRACT

PREDICTION OF CONSUMER PRICE INDEX (CPI) FOR FOOD GROUP IN
SOUTH KALIMANTAN PROVINCE USING SUPPORT VECTOR REGRESSION
METHOD (By: Rahma Dina Nur Azizah; Pembimbing: Dewi Sri Susanti, S.Si.,
M.Si dan Selvi Annisa, S.Si., M.Si; 103 pages)

One of the economic problems in Indonesia is inflation which reflects an
increase in the price of goods because it can cause an economic downturn. The
indicator used to measure the inflation rate is the Consumer Price Index (CPI).
The stability of food prices can be controlled by knowing the value of the CPI
in advance. One of the prediction methods is Support Vector Regression (SVR),
which looks for the best hyperplane in the form of a regression function by
making the smallest possible error by maximizing margins. The advantage of
the SVR method is that it is able to solve linear and non-linear data problems.
This study uses CPI data for the food ingredients group in Tanjung,
Banjarmasin city, and Kotabaru for 2014-2022 which aims to find the best
model. The prediction model that produces the best predictions is Tanjung
with parameters C = 1000 and € = 0,01 produces a MAPE = 0,77%, and R? =
0,8826 while for the CPI of Banjarmasin city, using parameter € = 100, ¢ =
0.00001, and y =1 yield a MAPE = 0,9235% and R? = 0,9135. The best
Kotabaru CPI prediction uses the Linear kernel with parameters C = 10 and
e = 0,1 to produce a MAPE = 0,95385% and R? = 0,86951. Based on the MAPE
value and the R? obtained from the predictions, it can be concluded that the
prediction model formed is very good and feasible. The prediction results for
the next 12 months show an increase, so that the government and related
parties can make a policy.

Keywords: Consumer Price Indeks (CPI), Support Vector Regression (SVR),
Grid Search Optimization
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ARTI LAMBANG DAN SINGKATAN
= Data Asli
= Variabel Independen
= variabel Dependen
= fungsi regresi
= Vektor pembobot
= Nilai aktual periode ke-i
= regulasi
= peubah slack
= vektor input
= bias
= e-insensitive loss function
= fungsi lagrange untuk primal problem
= parsial
= lagrange multiplier
= pengali lagrange
= fungsi kernel
=cost
= epsilon
= gamma
= Koefisien determinasi
= data hasil normalisasi
= nilai aktual
= nilai prediksi
= banyaknya data
= kesalahan prediktor
= Indeks Harga Konsumen bulan ke-n
= Harga barang/jasa i pada bulan ke (n)
= Relatif Harga (RH) barang/jasa i pada bulan ke (n)
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Pa—i = Nilai Konsumsi (NK) barang/jasa i pada bulan ke (n — 1)
" Qoi(n-1)i
Po; * Qoi
k

Nilai Konsumsi (NK) barang/jasa i pada tahun dasar

Jumlah jenis barang/jasa yang tercakup dalam paket
komoditas IHK
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