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ABSTRAK

PERBANDINGAN METODE WORD EMBEDDING UNTUK KLASIFIKASI
GEJALA COVID-19 DARI PESAN DI MEDIA SOSIAL DENGAN LONG
SHORT-TERM MEMORY

(Oleh : Raisa Amalia; Pembimbing: M. Reza Faisal, S.T., M.T., Ph.D dan Fatma
Indriani S.T., M.L.T., Ph.D; 2023; 60 halaman)

Kasus COVID-19 pertama kali muncul di Indonesia pada bulan Maret Tahun 2020.
Gejala umum penderitan COVID-19 antara lain demam, batuk, kelelahan, dan
kehilangan rasa pada indera penciuman. Sejak pandemi dimulai, beberapa pengguna
Twitter menyampaikan keresahan mereka akan gejala yang mereka alami melalui
tweet dan beberapa secara jelas menyatakan apakah mereka terinfeksi virus tersebut
atau tidak. Tweet yang berhubungan dengan COVID-19 beberapa kali menjadi
sumber penelitian terkait analisis sentimen, diantaranya tweet sentimen tentang
varian baru dari virus, kebijakan pemerintah dalam menghadapi pandemi, dan
sentimen terhadap proses vaksinasi, sedangkan penelitian untuk mendeteksi gejala
COVID-19 dari pesan di media sosial masih belum banyak dilakukan di Indonesia.
Hasil deteksi untuk menunjukkan apakah tweet tersebut dibuat oleh seseorang yang
terindikasi positif COVID-19 atau negatif. Metode Long Short-Term Memory
(LSTM) merupakan bagian dari jaringan saraf berulang dan pengembangan dari
metode RNN dengan kelebihan mampu memproses data teks yang relatif panjang.
Metode Word Embedding yang digunakan adalah Word2Vec, FastText, dan GloVe
untuk membuat model dan membandingkan metode yang memiliki hasil akurasi dan
prediksi yang baik. Pada penelitian ini diusulkan metode gabungan dari ketiga word
embedding. Hasil yang diperoleh yaitu metode LSTM dengan Word Embedding
Word2Vec mendapatkan akurasi 87%, hasil akurasi dengan GloVe 84.5%, hasil
akurasi dengan FastText 86%, dan gabungan dari ketiga word embedding yang
diusulkan nilai akurasinya sebesar 89%.

Kata kunci: Gejala COVID-19, Twitter, Klasifikasi, Long Short-Term Memory,
Word Embedding, Ekstraksi Fitur
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ABSTRACT

COMPARISON OF WORD EMBEDDING METHOD FOR CLASSIFICATION
OF COVID-19 SYMPTOMS FROM SOCIAL MEDIA MESSAGES WITH LONG
SHORT-TERM MEMORY

(By : Raisa Amalia; Suvervisor: M. Reza Faisal, S.T., M.T., Ph.D and Fatma Indriani
S.T., M.IT, Ph.D; 2023, 60 pages)

The first case of COVID-19 appeared in Indonesia in March 2020. Common
symptoms of suffering from COVID-19 include fever, cough, fatigue, and loss of
sense of smell. Since the pandemic began, several Twitter users have expressed their
dismay about their symptoms through tweets and some have clearly stated whether
they are infected with the virus or not. Tweets related to COVID-19 have several
times become a source of research related to sentiment analysis, including sentiment
tweets about new variants of the virus, government policies in dealing with
pandemics, and sentiments about the vaccination process, while research to detect
symptoms of COVID-19 from messages on social media still not much done in
Indonesia. Detection results to show whether the tweet was made by someone who
indicated positive for COVID-19 or negative. The Long Short-Term Memory (LSTM)
method is part of a recurrent neural network and the development of the RNN method
with the advantage of being able to process relatively long text data. The Word
Embedding methods used are Word2Vec, FastText, and GloVe to create models and
compare methods that have good accuracy and prediction results. In this study, a
combined method of the three-word embedding is proposed. The results obtained by
the method are LSTM with Word Embedding Word2Vec getting 87% accuracy,
accuracy with GloVe 84.5%, accuracy with FastText 86%, and a combination of the
three word embeddings which claimed an accuracy value of 89%.

Keywords: Symptoms of COVID-19, Twitter, Classification, Long Short-Term
Memory, Word Embedding, Feature Extraction
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