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ABSTRAK

Peramalan Jumlah Produksi Padi Di Provinsi Kalimantan Selatan
Menggunakan Model Seasonal Autoregressive Integrated Moving Average
(SARIMA)(Oleh: Khairun Nisa; Pembimbing: Nur Salam dan Yeni Rahkmawati,
2023;48 halaman)

Indonesia merupakan negara dengan penduduk terbanyak keempat di dunia
dan memiliki berbagai sektor pendukung perekonomian, termasuk sektor
pertanian. Pada tahun 2022, luas panen padi di Indonesia mencapai 10,45 juta
hektar, dengan Pulau Jawa menjadi pulau dengan luas panen padi terluas.
96,09% kebutuhan pangan masyarakat Indonesia berasal dari konsumsi padi,
tingginya persentase tersebut menunjukkan bahwa hampir seluruh
masyarakat Indonesia mengonsumsi mengosumsi padi. Pemenuhan
kebutuhan pangan yang didominasi oleh konsumsi padi juga terjadi di Provinsi
Kalimantan Selatan.Untuk memenuhi kebutuhan pangan tersebut maka perlu
dilakukan peramalan untuk memperkirakan hasil produksi padi dimasa yang
akan datang. Oleh karena itu, penelitian ini bertujuan untuk meramalkan
jumlah produksi padi di provinsi Kalimantan Selatan dari bulan Januari 2018
- Desember 2022. Adapun metode peramalan menggunakan model SARIMA.
Hasil penelitian menunjukkan bahwa model ARIMA (0,0,1)(1,0,0)2
merupakan model terbaik untuk melakukan peramalan karena memiliki nilai
BIC terkecil sebesar 255,2908. Pada pemodelan SARIMA yang terbentuk
menunjukkan bahwa hasil peramalan pada bulan Januari - Desember 2023
sebesar 684,38 ribu ton yang mana mengalami penurunan sebanyak 135,03
ribu ton dibandingkan tahun 2022 yang sebesar 819,41 ribu ton.

Kata kunci: Kebutuhan pangan Indonesia, Jumlah produksi padi Provinsi
Kalimantan Selatan, Model SARIMA
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ABSTRACT

Predicting the Total Rice Production in South Kalimantan Province Using
the Seasonal Autoregressive Integrated Moving Average (SARIMA) Model
(By: Khairun Nisa; Advisors: Nur Salam and Yeni Rahkmawati, 2023;48 page)

Indonesia is the fourth most populous country in the world and has various
sectors supporting the economy, including the agricultural sector. In 2022, the
rice harvest area in Indonesia reached 10.45 million hectares, with Java Island
being the island with the largest rice harvest area. 96.09% of Indonesian
people's food needs come from rice consumption, the high percentage shows
that almost all Indonesian people consume rice. To meet these food needs, it is
necessary to do forecasting to estimate the results of rice production in the
future. Therefore, this study aims to forecast the amount of rice production in
South Kalimantan province from January 2018 - December 2022. The
forecasting method uses the SARIMA model. The results showed that the
(0,0,1)(1,0,0)*? model is the best model for forecasting because it has the
smallest BIC value of 255.2908. In the SARIMA modeling formed shows that
the forecasting results in January - December 2023 amounted to 684.38
thousand tons which decreased by 135.03 thousand tons compared to 2022
which amounted to 819.41 thousand tons.

Keywords: Indonesia's food needs, total rice production in South Kalimantan
Province, SARIMA model
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ARTI LAMBANG DAN SINGKATAN

DF : Dickey - Fuller
g :Pendugaan kuadrat terkecil
SE(B) : Standar error f3
Ve : Variabel y pada waktu ke - t
Vi1 : Variabel y pada waktu t - 1
p : Orde AR

: Orde Differencing
q : Orde MA

$1, P2, ..., Pp : Koefisien AR

01,0,,...,0, : Koefisien MA

& : Nilai error periode ke - t (AR)

Et—q : Nilai error pada waktu ke t - g (MA)

B : Operator backward shift

(1-B)%y, : time series stasioner pada pembedaan ke - d
¢, (B) : Parameter AR non musiman

®,(B®) : Parameter AR musiman

6,(B) : Parameter MA non musiman

04(B%) : Parameter MA musiman

(1-B)4 : Differencing non musiman

(1-B)? : Differencing musiman

(p,d,q) : Orde non musiman dari model

(PD,Q) : Orde musiman dari model

S : Jumlah periode permusim

a; : Sisaan pada waktu ke - t (Model SARIMA)
é; : Estimasi dari parameter model AR

~~

D, : Estimasi dari parameter model SAR
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SE (¢ i) : Standar error parameter model AR

SE(CTDJ-) : Standar error dari parameter model SAR

)

: Estimasi dari parameter model MA

~.

0; : Estimasi dari parameter model SMA
SE(éj) : Standar error dari parameter model MA
SE(@]-) : Standar error dari parameter SMA
k : Selisih lag
K : Banyak lag yang di uji
Pk : Autokorelasi residual periode k
Fo(X) : Suatu fungsi distribusi frekuensi kumulatif yang terjadi bahwa

Distribusi normal
Sn(X) : Suatu fungsi distribusi frekuensi kumulatif yang diobservasi
L : Fungsi Likelihood dari data dengan model tertentu

n : Jumlah observasi
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