ANALISIS SENTIMEN TWEET VAKSIN COVID-19
MENGGUNAKAN LONG SHORT-TERM MEMORY
DENGAN PEMBOBOTAN TF-IDF

Skripsi

Untuk Memenuhi Persyaratan
Dalam Menyelesaikan Sarjana Strata-1 Ilmu Komputer
Oleh

JUAIRIAH
NIM. 1611016220010

PROGRAM STUDI S-1 ILMU KOMPUTER
FAKULTAS MATEMATIKA DAN ILMU PENGETAHUAN ALAM
UNIVERSITAS LAMBUNG MANGKURAT
BANJARBARU

JUNI 2023



SKRIPSI

ANALISIS SENTIMEN TWEET VAKSIN COVID-19
MENGGUNAKAN LONG SHORT-TERM MEMORY
DENGAN PEMBOBOTAN TF-IDF

Oleh:

JUAIRIAH
NIM. 1611016220010

Telah dipertahankan di depan Dosen Penguji pada 23 Juni 2023.

Susunan Dosen Penguji:

Pembimbing I Dosen Penguji I

Mohdm RezaJ ‘aisal, S.T., M.T., Ph.D. Irwany Budiman, S.T., M.Kom.
NIP.197612202008121001 NIP#97703252008121 001
Pembimbing IT Dosen Pengujp 11

Triando Hamonangan Saragih, S.Kom., Muhammad Itqan Mazdadi, S.Kom.,
M.Kom. M.I{om.
NIP.199308242019031012 NIP. 199006122019031013
\*@‘\‘EE%E j ) , 23 Juni 2023
(3“\“ SR tudi IImu Komputer

> A \*Q@ .
\J%EB o
7AW 2
§, 4,'1%‘3%\‘{1_?:- <
£ 4.» \ .

v iaiinan, S.T.. M.Kom,
“een 773252008121
001

Q *EQENY

)




PERNYATAAN

Dengan ini saya menyatakan bahwa dalam skripsi ini tidak terdapat karya yang pernah
diajukan untuk memperoleh gelar kesarjanaan di suatu Perguruan Tinggi, dan
sepanjang pengetahuan saya juga tidak terdapat karya atau pendapat yang pernah
ditulis atau diberikan orang lain, kecuali yang secara tertulis diacu didalam naskah ini

dan disebutkan dalam Daftar Pustaka

Banjarbaru, Juni 2023

Juairiah
NIM. 1611016220010



ABSTRAK

ANALISIS SENTIMEN TWEET VAKSIN COVID-19 MENGGUNAKAN
METODE LONG SHORT-TERM MEMORY DENGAN PEMBOBBOTAN TF-
IDF (Oleh : Juairiah; Pembimbing : Mohammad Reza Faisal, S.T., M.T., Ph.D dan
Triando Hamonangan Saragih, S.Kom., M.Kom; 2023; 92 halaman)

Satgas Penanganan Pandemi Covid-19 di Indonesia, menunjukkan bahwa tercatat
jumlah kasus terkonfirmasi positif di Indonesia mencapai angka 1,22 juta kasus per 16
Februari 2020. Salah satu upaya pemerintah Indonesia untuk meminimalisir
persebaran virus ini yaitu dengan mendistribusikan vaksin covid-19 kepada
masyarakat. Dataset yang digunakan untuk penelitian ini adalah data tweet vaksin
covid-19 yang merupakan hasil crawling data menggunakan package r, menggunakan
1800 data dengan 3 kelas menjadi 600 data berlabel Netral, 600 data berlabel Positif,
dan 600 data berlabel Negatif. Hasil crawling data tidak berbentuk angka namun
berbentuk teks, kondisi ini akan menyulitkan metode klasifikasi dalam melakukan
proses data mining. Ekstraksi fitur Term Frequency-Inverse Document Frequency
(TF-IDF) yang bisa digunakan untuk menyelesaikan permasalahan tersebut.
Klasifikasi yang digunakan Long Short-Term Memory (LSTM) adalah versi
modifikasi dari jaringan saraf berulang, yang membuatnya lebih mudah untuk
mengingat data masa lalu dalam memori. Metode LSTM digunakan dalam melakukan
analisis sentimen yang memiliki hasil yang lebih baik dibandingkan dengan metode
konvensional. Hasil penelitian pada data tweet vaksin covid-19 menggunakan Long
Short-Term Memory dengan Pembobotan TF-IDF pada pengujian menggunakan 1
layer dengan epoch 50, batch size 128 diperolah akurasi sebesar 42,8%, presisi 58,9%,
dan recall 42,8% dan pada pengujian menggunakan 2 layer dengan epoch 200, batch
size 512 diperoleh akurasi sebesar 50%, presisi 58,8%, dan recall 50%.

Kata Kunci  : Tweet Vaksin Covid-19, TF-IDF, Long Short-Term Memory,
Klasifikasi Teks, Twitter



ABSTRACT

ANALYSIS OF COVID-19 VACCINE TWEET SENTIMENT USING THE LONG
SHORT-TERM MEMORY METHOD WITH TF-IDF WEIGHTING (By : Juairiah;
Supervisors : Mohammad Reza Faisal, S.T, M.T, Ph.D and Triando Hamonangan
Saragih, S.Kom., M.Kom; 2023; 92 pages)

The Task Force for Handling the Covid-19 Pandemic in Indonesia shows that the
recorded number of positive confirmed cases in Indonesia has reached 1.22 million
cases as of February 16, 2020. One of the efforts by the Indonesian government to
minimize the spread of this virus is by distributing the Covid-19 vaccine to the public.
The dataset used for this research is the Covid-19 vaccine tweet data which is the
result of data crawling using an R package containing 1800 data divided into 3 classes
which include 600 data labeled as Neutral, 600 data labeled as Positive, and 600 data
labeled as Negative. The results of the data crawling are not in the form of numbers
but in the form of text, this condition will complicate the classification method in
carrying out the data mining process. Term Frequency-Inverse Document Frequency
(TF-IDF) feature extraction can be used to solve this problem. The classification
method used in this research is Long Short-Term Memory (LSTM) which is a modified
version of a recurrent neural network, making it easier to recall past data in memory.
The LSTM method is used in sentiment analysis which has better results than the
conventional method. The research on the Covid-19 vaccine tweet data using Long
Short-Term Memory with TF-IDF Weighting in the test using 1 layer with 50 epochs
and batch size 128 resulted in accuracy of 42.8%, precision 58.9%, and recall 42,8%,
and in the test using 2 layers with 200 epochs and batch size of 152 resulted in
accuracy of 50%, precision 58.8%, and recall 50%.

Keywords : Covid-19 Vaccine Tweet, TF-IDF, Long Short-Term Memory, Text
classification, Twitter
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