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ABSTRAK
ALGORITMA LONG SHORT TERM MEMORY (LSTM) DALAM
MEMPREDIKSI HARGA SAHAM LQ45 (Oleh: Syelia Fitri Widiana;
Pembimbing: Akhmad Yusuf, Nurul Huda, 2023, 147 halaman )

Era Society 5.0 di Indonesia saat ini dalam pasar modal mempunyai daya tarik yang
besar untuk perkembangan indrustri Indonesia, salah satunya adalah pasar saham
yang merupakan suatu modal usaha yang terbentuk yang mempunyai risiko tinggi
dan volatilitas tinggi, sehingga dapat menjadi pertimbangan para investor untuk
berinvestasi. Adanya volatilitas yang tinggi nantinya akan menyebabkan investasi
pada saham akan berisiko tinggi juga. Penelitian ini bertujuan untuk mengkaji
tentang prediksi harga saham indeks LQ45. Metode yang diambil untuk
memprediksi harga saham indeks LQ45 adalah metode Long Short Term Memory
(LSTM). Data yang digunakan diambil dari website Yahoo! Finance dengan
periode waktu 01 Maret 2021 hingga 01 Maret 2022 dengan jumlah data 248 data.
Data yang diperoleh dibagi menjadi dua data yaitu data training dan data testing.
Dari hasil uji yang dilakukan pada metode LSTM Multivariasi menggunakan
parameter batch-size 25 dan nilai epoch yang akan digunakan adalah 25, 50, 100,
150, dan 200 untuk menghasilkan nilai prediksi dari metode LSTM. Setelah
mendapakan hasil prediksi dengan rasio data 80 data training dan 20 data testing
dengan nilai akurasi optimal yaitu pada Epoch ke 150 yang menghasilkan nilai
RMSE sebesar 6,8635, nilai MAPE sebesar 0,57% atau tingkat nilai keakurasiannya
adalah 99,43%, sehingga nilai tersebut merupakan hasil yang optimal pada metode
LSTM untuk prediksi saham LQ45.

Kata kunci: Long Short Term Memory (LSTM), investasi, prediksi, saham, LQ45



ABSTRACT
ALGORITMA LONG SHORT TERM MEMORY (LSTM) DALAM
MEMPREDIKSI HARGA SAHAM LQ45 (Oleh: Syelia Fitri Widiana;
Pembimbing: Akhmad Yusuf, Nurul Huda, 2023, 147 page )

The current era of Society 5.0 in the capital market of Indonesia has a great
attraction for the development of Indonesian industry, one of which is the stock
market, which is a formed business capital that has high risk and high volatility, so
that it can be considered by investors to invest. The existence of high volatility will
cause investment in stocks to be high risk as well. This study aimed to examine the
prediction of LQ45 index stock prices. The method taken to predict the LQ45 index
stock price was the Long Short Term Memory (LSTM) method. The data used was
taken from the Yahoo! Finance website with a period of 01 March 2021 to 01 March
2022 and a total of 248 data. The data obtained was divided into two data, namely
training data and testing data. From the results of tests conducted on the
Multivariate LSTM method using a batch-size parameter of 25 and the epoch values
used were 25, 50, 100, 150, and 200 to produce predictive values of the LSTM
method. After getting the prediction results with a data ratio of 80 training data and
20 testing data with optimal accuracy values, namely at the 150th epoch which
produced an RMSE value of 6.8635, a MAPE value of 0.57% or an accuracy level
of 99.43% was obtained, so this value is the optimal result in the LSTM method for
predicting LQ45 stocks.

Keyword : Long Short Term Memory (LSTM), investment, prediction, stock, LQ45
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DAFTAR LAMBANG DAN SINGKATAN
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