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ABSTRAK

Penyakit tanaman merupakan salah satu ancaman utama bagi hasil keberlangsungan
produksi pertanian. Penyakit tanaman cukup sulit dideteksi secara manual, oleh
karena itu dilakukan pengembangan sistem berbasis android untuk mengklasifikasi
penyakit tanaman. Metode yang banyak digunakan dalam klasifikasi penyakit
tanaman adalah CNN, akan tetapi CNN memiliki kelemahan yaitu keterbatasan
sumberdaya komputasi terutama untuk pengimplementasian pada sistem berbasis
android. Berdasarkan masalah tersebut maka penelitian ini mengajukan metode
CNN menggunakan arsitektur NASNetMobile yang dirancang khusus memiliki
sumberdaya yang ringan untuk perangkat mobile. Penelitian ini menerapkan
transfer learning dan ModelCheckpoint pada proses pelatihan CNN NASNetMobile
untuk memperoleh peningkatan performa model. Model dilatih menggunakan
dataset PlantVillage yang diambil dari Mendeley Data yang berjumlah 60.343 citra
daun tanaman yang terdiri dari 38 kelas. Hasil dari penelitian ini adalah CNN
NASNetMobile dengan penambahan layer dan ModelCheckpoint menghasilkan
akurasi sebesar 99,05%. Sedangkan CNN NASNetMobile yang menggunakan
parameter penelitian sebelumnya menghasilkan akurasi sebesar 94,86%. Hal ini
membuktikan bahwa penambahan layer dan ModelCheckpoint mampu
meningkatkan akurasi model dari 94,86% ke 99,05%. CNN NASNetMobile dengan
peforma terbaik kemudian diuji menggunakan metode k-fold cross validation yang
menghasilkan akurasi rata-rata sebesar 99,05%. Hasil akhir pada pengujian manual
CNN NASNetMobile melalui PC menghasilkan akurasi sebesar 99,21% dengan
waktu eksekusi 39 ms. Sedangkan hasil akhir pengujian manual CNN
NASNetMobile pada mobile menghasilkan akurasi sebesar 98,42% dengan waktu
eksekusi 190 ms.

Kata Kunci: Android, CNN, Klasifikasi, NASNetMobile, Penyakit Tanaman



ABSTRACT

Plant diseases are one of the main threats to sustainable agricultural production.
Plant diseases are quite difficult to detect manually, therefore an Android-based
system has been developed to classify plant diseases. The method that is widely used
in classifying plant diseases is CNN, however CNN has weaknesses, namely limited
computing resources, especially for implementation on Android-based systems.
Based on this problem, this research proposes a CNN method using the
NASNetMobile architecture which is specifically designed to have light resources
for mobile devices. This research applies transfer learning and ModelCheckpoint
to the NASNetMobile CNN training process to obtain increased model performance.
The model was trained using the PlantVillage dataset taken from Mendeley Data,
which consists of 60,343 plant leaf images consisting of 38 classes. The result of
this research is that CNN NASNetMobile with the addition of layers and
ModelCheckpoint  produces an accuracy of 99.05%. Meanwhile, CNN
NASNetMobile which uses previous research parameters produces an accuracy of
94.86%. This proves that the addition of layers and ModelCheckpoint can increase
model accuracy from 94.86% to 99.05%. The NASNetMobile CNN with the best
performance was then tested using the k-fold cross validation method which
produced an average accuracy of 99.05%. The final results of manual testing of
CNN NASNetMobile via PC produced an accuracy of 99.21% with an execution
time of 39 ms. Meanwhile, the final results of manual testing of CNN NASNetMobile
on mobile produced an accuracy of 98.42% with an execution time of 190 ms.

Keywords: Android, Classification, CNN, NASNetMobile, Plant Disease
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