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EVALUASI METODE ELLBOW, DAVIES BOULDIN INDEX (DBI) DAN
SILHOUETTE COEFFICIENT DALAM MEMPEROLEH K OPTIMAL
PADA ALGORITMA K-MEANS
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Radityo Adi Nugroho, S.T, M.Kom; 73 Halaman)

ABSTRAK

Clustering merupakan bagian dari salah satu Data Mining yang memiliki
tujuan pengelompokan data berdasarkan nilai yang memiliki kemiripan data satu
dengan data lainnya. Clustering memiliki kelemahan yaitu tidak dapat diketahui
nya jumlah cluster yang optimal untuk digunakan. Mengatasi kekurangan dari
proses clustering yang akan dilakukan pada penelitian ini yaitu evaluasi tiga
metode yaitu Ellbow, Davies-Bouldin Index dan Silhouette Coefficient yang mana
ketiga metode tersebut dapat diketahui k optimal Hasil penelitian menunjukkan
bahwa metode Elbow menyarankan jumlah cluster yang berbeda dari metode DBI
dan Silhouette untuk sebagian besar Dataset. Untuk Dataset Wine, metode Elbow
merekomendasikan 3 Cluster, sedangkan metode DBI dan Silhouette
merekomendasikan 6 dan 2 cluster masing-masing. Sementara itu, dataset Kanker
memiliki rekomendasi cluster sebanyak 4 dari metode Elbow, 6 dari metode DBI,
dan 2 dari metode Silhouette. Metode clustering yang berbeda ini menghasilkan
nilai evaluasi Clustering yang beragam. Nilai Elbow, DBI, dan Silhouette juga
menunjukkan variasi yang signifikan untuk setiap dataset. Hasil penelitian ini
menyoroti pentingnya mempertimbangkan berbagai metode Clustering dan
evaluasi saat menganalisis data yang kompleks dan beragam. Dalam konteks ini,
keputusan tentang jumlah Cluster yang optimal dapat bervariasi tergantung pada
metode yang digunakan dan karakteristik dataset yang diamati. Oleh karena itu,
pemilihan metode Clustering yang tepat sangat penting untuk mendapatkan hasil

Clustering yang akurat dan relevan dalam analisis data.

Kata Kunci : K-optimal, Ellbow, Davies Bouldin Index, Silhouette Coefficient, K-
Means



AN EVALUATION OF THE ELBOW METHOD, DAVIES-BOULDIN
INDEX (DBI), AND SILHOUETTE COEFFICIENT IN OBTAINING THE
OPTIMAL K FOR THE K-MEANS ALGORITHM

(M.Figrian Hafiz; Supervisors: Muhammad Itgan Mazdadi, S.Kom., M.Kom. and
Radityo Adi Nugroho, S.T., M.Kom.; 73 Pages)

ABSTRACT

Clustering is a part of Data Mining that aims to group data based on similarity
between data points. However, clustering has a drawback, which is the inability to
determine the optimal number of clusters to use. To address this limitation, this
research will evaluate three methods: Elbow, Davies-Bouldin Index, and Silhouette
Coefficient, all of which can help identify the optimal 'k’ value. The research
findings indicate that the Elbow method suggests a different number of clusters
compared to the DBI and Silhouette methods for most datasets. For the Wine
dataset, the EIbow method recommends 3 clusters, while the DBI and Silhouette
methods recommend 6 and 2 clusters, respectively. On the other hand, the Cancer
dataset has recommendations of 4 clusters from the Elbow method, 6 from the DBI
method, and 2 from the Silhouette method. These different clustering methods
result in diverse evaluation values. The Elbow, DBI, and Silhouette values also
exhibit significant variation for each dataset. This research highlights the
importance of considering various clustering methods and evaluations when
analyzing complex and diverse data. In this context, the decision regarding the
optimal number of clusters can vary depending on the method used and the
characteristics of the observed dataset. Therefore, selecting the appropriate
clustering method is crucial to obtain accurate and relevant clustering results in data

analysis.

Keywords: Optimal K, Elbow, Davies Bouldin Index, Silhouette Coefficient, K-
Means
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