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ABSTRAK

KLASIFIKASI CITRA KUE TRADISIONAL KHAS [INDONESIA
MENGGUNAKAN CONVOLUTIONAL NEURAL NETWORK (CNN)

(Oleh : Azkiya Nur Azizah; Pembimbing: Irwan Budiman S.T., M.Kom. dan Fatma
Indriani, S.T, M.L.T.,Ph.D.; 2023; 55 halaman)

Indonesia merupakan salah satu negara yang terkenal dengan kuliner tradisoninalnya.
Kue-kue Tradisional di Indonesia menjadi jajanan tradisional khas budaya nusantara
yang memiliki beragam tekstur, bentuk, warna yang beragam dan ada yang mirip
sehingga masih banyak orang yang tidak mengetahui nama kue dari banyaknya jenis
kue tradisional Indonesia. Permasalahan tersebut dapat diselesaikan dengan membuat
suatu sistem pengenalan citra gambar kue tradisional yang dapat diprogram dan
dilatih untuk mengklasifikan berbagai macam jenis kue tradisional khas Indonesia.
Metode Convolutional Neural Network dengan model aristektur AlexNet digunakan
pada penelitian ini untuk memprediksi berbagai macam kue tradisional khas
Indonesia. Dataset yang digunakan pada penelitian ini 1846 dataset dengan 8 kelas
citra kue. Penelitian ini melakukan pelatihan model AlexNet dengan beberapa
optimizer yaitu, optimizer Adam, SGD, dan RMSprop. Parameter terbaik dari hasil
pengujian model yaitu pada batchsize 16, epoch 50, learning rate 0.01 untuk
optimizer SGD dan learning rate 0.001 untuk optimizer Adam dan RMSprop. Setiap
optimizer yang diuji menghasilkan nilai accuracy, precision, recall, dan f1_score
yang berbeda-beda. Hasil pengujian tertinggi yang telah dilakukan pada dataset citra
kue tradisional khas Indonesia didapatkan oleh optimizer Adam dengan nilai
accuracy sebesar 79%.

Kata kunci: Klasifikasi, Kue Tradisional, AlexNet, Convolutional Neural Network,
Oprimizer Adam, SGD, RMSprop



ABSTRACT

IMAGE CLASSIFICATION OF TRADITIONAL INDONESIAN CAKES USING
CONVOLUTIONAL NEURAL NETWORK (CNN)

(By : Azkiya Nur Azizah; Pembimbing: Irwan Budiman S.T., M.Kom. dan Fatma
Indriani, S.T, M.L.T.,Ph.D.; 2023; 55 page)

Indonesia is one of the countries famous for its traditional culinary. Traditional
cakes in Indonesia are traditional snacks typical of the archipelago's culture which
have a variety of textures, shapes, colors that vary and some are similar so that there
are still many people who do not know the name of the cake from the many types of
traditional Indonesian cakes. The problem can be solved by creating a traditional
cake image recognition system that can be programmed and trained to classify
various types of traditional Indonesian cakes. The Convolutional Neural Network
method with the AlexNet architecture model is used in this research to predict
various kinds of traditional Indonesian cakes. The dataset used in this research is
1846 datasets with 8 classes of cake images. This study trained the AlexNet model
with several optimizers, namely, Adam optimizer, SGD, and RMSprop. The best
parameters from the model testing results are at batchsize 16, epoch 50, learning
rate 0.01 for SGD optimizer and learning rate 0.001 for Adam and RMSprop
optimizers. Each optimizer tested produces different accuracy, precision, recall, and
f1_score values. The highest test results that have been carried out on the image
dataset of typical Indonesian traditional cakes are obtained by the Adam optimizer
with an accuracy value of 79%.

Keywords: Classification, Traditional Cake, AlexNet, Convolutional Neural Network
Oprimizer Adam, SGD, RMSprop
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