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ABSTRAK

EVALUASI PERFORMA EKSTRAKSI FITUR BERBASIS N-GRAM DAN
WORD2VEC PADA DATA TWITTER ANALISIS SENTIMEN COVID-19
(Oleh : Mohammad Ryan Fadhillah; Pembimbing: Muhammad Itgan Mazdadi,
S.Kom, M.Kom. dan Triando Hamonangan Saragih, S.Kom,. M.Kom.; 2023; 55
halaman)

Data teks tidak dapat diproses langsung oleh algoritma pembelajaran mesin karena
masih berupa data tidak terstruktur, sehingga perlu terlebih dahulu diubah menjadi data
terstruktur melalui proses yang disebut ekstraksi fitur agar selanjutnya dapat dilakukan
klasifikasi. Masih belum ada penelitian yang mencoba mengetahui pengaruh dari
perubahan jumlah dataset yang digunakan pada tahap ekstraksi fitur tersebut terhadap
hasil akurasi dari Klasifikasi data. Oleh karena itu, perlu diketahui berapa besar
pengaruh variasi jumlah data terhadap ekstraksi fitur dalam melakukan klasifikasi
data. Evaluasi performa ekstraksi fitur dilakukan dengan menggunakan COVID-19
Indonesian Tweet Dataset. Variasi jumlah data yang digunakan adalah 400 data, 800
data, 1600 data, dan 3200 data. Penelitian ini menggunakan algoritma ekstraksi fitur
N-Gram yaitu Unigram, Bigram, dan Trigram serta Word2Vec dengan algoritma
Klasifikasi Naive Bayes Classifier. Algoritma klasifikasi membagi dataset tersebut
menjadi dua kelas, yaitu positif dan negatif. Hasil penelitian menunjukkan hasil
akurasi yang didapatkan tidak selalu bertambah seiring dengan bertambahnya jumlah
data yang digunakan. Nilai akurasi tertinggi diperoleh ekstraksi fitur Unigram dengan
menggunakan 3200 data yaitu sebesar 78.75%. Bigram dan Trigram juga memperoleh
hasil akurasi tertinggi di 3200 data, sedangkan Word2Vec meraih hasil akurasi
tertinggi di 800 data. Penelitian ini membuktikan bahwa variasi jumlah data yang lebih
besar belum bisa menjamin bahwa nilai akurasi yang didapatkan akan lebih baik.

Kata kunci: Evaluasi Performa, Klasifikasi, N-Gram, Word2Vec, Naive Bayes
Classifier



ABSTRACT

PERFORMANCE EVALUATION OF N-GRAM AND WORD2VEC BASED
FEATURE EXTRACTION ON COVID-19 SENTIMENT ANALYSIS TWITTER
DATA (By : Mohammad Ryan Fadhillah; Supervisor: Muhammad Itgan Mazdadi,
S.Kom, M.Kom. and Triando Hamonangan Saragih, S.Kom,. M.Kom.; 2023; 55

pages)

Text data cannot processed directly by machine learning algorithms because it is still
unstructured data, so it needs to be converted into structured data through a process
called feature extraction so it can be classified. There is still no research that tries to
determine the effect of changing the datasets number used at the feature extraction
stage on the accuracy results of data classification. Therefore, it is necessary to know
how much influence the amount of data variation has on feature extraction in
classifying data. Evaluation of feature extraction performance is using the COVID-19
Indonesian Tweet Dataset. Variations in the amount of data used are 400 data, 800
data, 1600 data, and 3200 data. This study uses the N-Gram feature extraction
algorithm, specifically Unigram, Bigram, and Trigram as well as Word2Vec with the
Naive Bayes Classifier classification algorithm. The classification algorithm divides
the dataset into two classes, namely positive and negative. The results of the study
show that the accuracy results obtained do not always increase with the increase in
the amount of data used. The highest accuracy was obtained by the Unigram feature
extraction using 3200 data that is 78.75%. Bigram and Trigram also obtained the
highest accuracy results on 3200 data, while Word2Vec achieved the highest accuracy
results on 800 data. This study proves that a larger variation in the amount of data
cannot guarantee that the accuracy value obtained will be better.

Keywords: Performance Evaluation, Classification, N-Gram, Word2Vec, Naive
Bayes Classifier
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