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ABSTRAK

Tutupan lahan merupakan kenampakan material fisik di permukaan bumi yang
terdiri dari area bervegetasi dan tidak bervegetasi. Pemantauan atau analisis
vegetasi sangat penting dalam konservasi sumber daya alam dan pengelolaan
lingkungan. Analisis vegetasi dapat dilakukan dengan cara melakukan klasifikasi
vegetasi. Metode yang telah banyak digunakan dalam klasifikasi citra vegetasi
adalah CNN, namun CNN memiliki kelemahan yaitu memerlukan jumlah data yang
besar untuk proses pelatihan. Berdasarkan masalah tersebut maka penelitian ini
mengajukan metode CNN dengan menerapkan data augmentation dalam
melakukan klasifikasi vegetasi pada tutupan lahan. Penelitian ini akan
menggunakan arsitektur Inception-V4 pada metode CNN. Dataset yang digunakan
diambil dari Mendeley data yang berjumlah 3000 citra vegetasi yang terdiri dari 3
kelas yaitu bare, sedang, dan tinggi, dengan masing-masing kelas berjumlah 1000
citra. Hasil dari penelitian ini adalah CNN dengan arsitektur /nception-V4 dan data
augmentation menghasilkan accuracy, precision, recall, dan fi1-score sebesar 97%,
96.97%, 97.18%, dan 97.03%. Sedangkan CNN dengan arsitektur Inception-V4
tanpa data augmentation menghasilkan accuracy, precision, recall, dan fi-score
sebesar 90.33%, 91.03%, 90.35%, dan 90.48%. Hasil tersebut membuktikan bahwa
performa CNN dengan arsitektur Inception-V4 dan data augmentation lebih baik
dibandingkan CNN dengan arsitektur Inception-V4 tanpa data augmentation,
dengan peningkatan accuracy, precision, recall, dan fI-score secara berturut-turut
sebesar 6.67%, 5.94%, 6.83%, 6.55%.

Kata Kunci: Klasifikasi, Vegetasi, CNN, Inception-V4, Data Augmentation



ABSTRACT

Land cover is the physical material appearance on the earth's surface which
consists of vegetated and non-vegetated areas. Monitoring or analyzing vegetation
is very important in natural resource conservation and environmental management.
Vegetation analysis can be done by classifying vegetation. The method that has been
widely used in vegetation image classification is CNN, but CNN has the weakness
of requiring a large amount of data for the training process. Based on this problem,
this research proposes a CNN method by applying data augmentation to classify
vegetation on land cover. This research will use the Inception-V4 architecture in the
CNN method. The dataset used was taken from Mendeley data, totaling 3000
vegetation images consisting of 3 classes, namely bare, medium and high, with each
class consisting of 1000 images. The results of this research are that CNN with
Inception-V4 architecture and data augmentation produces accuracy, precision,
recall and f1-score of 97%, 96.97%, 97.18% and 97.03%. Meanwhile, CNN with
Inception-V4 architecture without data augmentation produces accuracy, precision,
recall and f1-score of 90.33%, 91.03%, 90.35% and 90.48%. These results prove
that the performance of CNN with Inception-V4 architecture and data
augmentation is better than CNN with Inception-V4 architecture without data
augmentation, with increases in accuracy, precision, recall, and fI1-score of 6.67%,
5.94%, respectively. 6.83%, 6.55%.

Keywords: Classification, Vegetation, CNN, Inception-V4, Data Augmentation
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