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ABSTRAK

Perkembangan pada bidang kecerdasan buatan memunculkan disiplin ilmu yang
memungkinkan komputer untuk mengenali, mengamati dan observasi pada suatu
objek yang disebut dengan bidang computer vision. Object detection/deteksi objek
adalah penerapan dari computer vision yang populer karena kemampuannya untuk
meniru kemampuan mata manusia dalam memahami objek yang dilihatnya.
Algoritma CNN yang populer dalam computer vision telah dikembangkan berupa
algoritma Faster R-CNN yang dapat digunakan untuk pendeteksian objek dengan
lebih cepat. Penelitian ini berfokus pada implementasi Algoritma Faster R-CNN
pada bidang kebudayaan berkhusus pada tari baksa kembang, tarian penyambutan
tamu khas Kalimantan Selatan. Model yang dibangun menggunakan data dari
ekstraksi frame video tari tradisional Indonesia yang dikumpulkan dan dilabeli
untuk dapat ditraining. Untuk membentuk model dengan performa yang terbaik,
dilakukan pengujian indikator yang akan mempengaruhi performa model.
Pengujian indikator memuat pengujian pembagian data, epoch, learning rate,
pemilihan arsitektur, dan juga jumlah step. Model yang dibangun dengan indikator
terbaik akan diterapkan dalam pengujian Confusion Matrix. Model Faster R-CNN
dengan arsitektur Resnet 152, pembagian data 80% training dan 20% testing,
learning rate 0,002, epoch 1000, dan step 30000 menghasilkan model yang paling
optimal dari model dengan indikator lainnya yang diuji pada penelitian ini. Model
mendapatkan AP (Average Precision) sebesar 58%, AP.50 sebesar 98%, dan AP.75
sebesar 64%. Model yang sama menghasilkan Box Classifier Localization loss
sebesar 0,117 dan Box Classifier Classification Loss 0,118. Model yang diuji
dengan confusion matrix mendapatkan rata-rata Recall sebesar 86,718%, Precision
82,317%, Accuracy sebesar 89,091%, dan Specificity sebesar 91,398%. Durasi
pendeteksian membutuhkan waktu rata-rata 8,48 detik.

Kata Kunci: Pengolahan Citra Digital, Kecerdasan Buatan, Penglihatan
Komputer, Deteksi Objek, Faster R-CNN, Confusion Matrix, Tari Tradisional,
Baksa Kembang.
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ABSTRACT

Developments in the field of artificial intelligence gave rise to a discipline of
science that allows computers to recognize, observe and observe an object called
the computer vision science. Object detection is a popular application of computer
vision because of its ability to mimic the human eye's ability to understand the
objects it sees. A popular CNN algorithm in computer vision has been developed in
the form of the Faster R-CNN algorithm which can be used for faster object
detection. This research focuses on the implementation of the Faster R-CNN
algorithm in the field of culture especially on the baksa kembang dance, a
welcoming dance typical of South Kalimantan. The model is built using data from
the extraction of Indonesian traditional dance video frames that are collected and
labeled for training. To form a model with the best performance, indicators that
will affect the performance of the model are tested. Indicator testing includes testing
data division, epoch, learning rate, architecture selection, and also the number of
steps. The model built with the best indicators will be applied in Confusion Matrix
testing. The Faster R-CNN model with Resnet 152 architecture, data division of
80% training and 20% testing, learning rate 0.002, epoch 1000, and step 30000
produces the most optimal model from models with other indicators tested in this
study. The model gets AP (Average Precision) of 58%, AP.50 of 98%, and AP.75 of
64%. The same model produces Box Classifier Localization loss of 0.117 and Box
Classifier Classification Loss 0.118. Models tested with confusion matrix get an
average Recall of 86.718%, Precision 82.317%, Accuracy of 89.091%, and
Specificity of 91.398%. The detection duration takes an average of 8.48 seconds.

Keywords: Digital Image Processing, Deep Learning, Computer Vision, Object
Detection, Faster R-CNN, Confusion Matrix, Traditional Dance, Baksa Kembang.
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