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ABSTRAK

ANALISIS PERAMALAN RUNTUN WAKTU MULTIVARIAT PADA
INDEKS HARGA SAHAM GABUNGAN(IHSG) MENGGUNAKAN
HYBRID VARIMA-LSTM (Oleh: Najwa Khalisa Ramadlana; Pembimbing :Andi
Farmadi, S.Si., M.T dan Muliadi, S.Kom., M.Sc; 2024 ; Halaman)

Kegiatan investasi saham di Indonesia mengalami penambahan jumlah investor
yang signifikan setiap tahunnya. Harga saham yang fluktuatif mengalami kenaikan
dan penurunan menuntut para pelaku saham untuk lebih memperhatikan
keputusannya untuk berinvestasi pada saham tertentu. Hal ini menyebabkan
kemunculan analisis untuk memprediksi harga saham dari waktu ke waktu.
Analisis diperlukan oleh investor untuk menghindari dampak buruk dari investasi
saham yang asal-asalan. Salah satu metode yang dapat digunakan untuk melakukan
prediksi adalah VARIMA. VARIMA merupakan versi multivariat dari metode
ARIMA. Pada perjalanannya ditemukan bahwa ARIMA menunjukkan kelemahan
yaitu hanya bisa menangkap pola runtun waktu linear. Untuk memperbaiki
kelemahan tersebut, diajukan metode LSTM yang bisa menangkap pola runtun
waktu nonlinear. Oleh karena itu, Hybrid VARIMA-LSTM diusulkan untuk
melakukan prediksi pada harga saham. Pada penelitian ini, implementasi prediksi
saham digunakan pada data Indeks Harga Saham Gabungan(IHSG) dari tahun
2010 sampai tahun 2021. Hasil penelitian menggunakan metode VARIMA
memperoleh nilai akurasi sebesar 89,3% dengan MAPE 10,7% dan RMSE 774,70.
Sedangkan hasil penelitian menggunakan metode Hybrid VARIMA-LSTM
menghasilkan evaluasi yang lebih baik, dengan nilai akurasi sebesar 95,91%,
MAPE 4,083% dan RMSE 498,98. Dari hasil evaluasi tersebut dapat disimpulkan
bahwa metode Hybrid VARIMA-LSTM menunjukkan evaluasi yang lebih baik.

Kata Kunci: Prediksi, Saham, VARIMA, Hybrid VARIMA-LSTM



ABSTRACT

MULTIVARIATE TIME SERIES FORECASTING ANALYSIS ON THE THE
COMPOSITE STOCK PRICE INDEX(CSPI) USING HYBRID VARIMA-
LSTM (By: Najwa Khalisa Ramadlana; Advisor : Andi Farmadi, S.Si., M.T and
Muliadi, S.Kom., M.Sc; 2024 ; pages)

Stock investment activities in Indonesia experience a significant increase in the
number of investors every year. Fluctuating share prices experiencing increases
and decreases require stock players to pay more attention to their decisions to
invest in certain shares. This has led to the emergence of analysis to predict stock
prices over time. Analysis is needed by investors to avoid the negative impacts of
careless stock investments. One method that can be used to make predictions is
VARIMA. VARIMA is a multivariate version of the ARIMA method. During its
journey, it was discovered that ARIMA showed a weakness, namely that it could
only capture linear time series patterns. To correct this weakness, an LSTM method
is proposed that can capture nonlinear time series patterns. Therefore, Hybrid
VARIMA-LSTM is proposed to predict stock prices. In this research, the
implementation of stock predictions was used on The Composite Stock Price Index
(CSPI) data from 2010 to 2021. The results of the research using the VARIMA
method obtained an accuracy value of 89.3% with a MAPE of 10.7% and an RMSE
of 774.70. Meanwhile, the results of research using the Hybrid VARIMA-LSTM
method produced a better evaluation, with an accuracy value of 95.91%, MAPE
4.083% and RMSE 498.98. From the evaluation results, it can be concluded that
the Hybrid VARIMA-LSTM method shows a better evaluation.

Keyword: Predicton, Stock, VARIMA, Hybrid VARIMA-LSTM
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