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ABSTRAK

ALGORITMA MISSFOREST UNTUK PERBAIKAN MISSING VALUE
PADA DATASET HEPATITIS MENGGUNAKAN KLASIFIKASI NAIVE
BAYES (Oleh: Muhammad Faiesal Andhini; Pembimbing: Muliadi, S.Kom., M.Cs.
dan Dodon Turianto Nugrahadi, S.Kom., M.Eng.; 2023; 65 halaman)

Hepatitis adalah penyakit peradangan hati yang disebabkan oleh virus hepatitis.
Penyakit ini menjadi ancaman kesehatan utama di seluruh dunia, termasuk di
Indonesia. Kumpulan data (dataset) tersebut perlu diklasifikasikan sebelum dapat
digunakan untuk tujuan medis. Namun, dataset yang tidak lengkap (missing value)
dapat menghambat proses klasifikasi. Untuk mengatasi masalah ini, pendekatan yang
dapat dilakukan adalah dengan menghapus data yang memiliki missing value atau
melakukan perbaikan imputasi dengan metode tertentu. Dalam penelitian ini,
terdapat 155 data dan dilakukan dua skenario untuk mengetahui akurasi klasifikasi
terbaik. Pada skenario pertama, klasifikasi naive bayes dilakukan dengan menghapus
75 data yang memiliki missing value. Sedangkan pada skenario kedua, klasifikasi
naive bayes dilakukan setelah melakukan perbaikan imputasi dengan algoritma
Missforest pada 75 data dari 155 data. Pengujian dilakukan dengan komposisi data
50:50, 60:40, dan 70:30. Hasil penelitian menunjukkan bahwa pada skenario
pertama, akurasi klasifikasi berturut-turut sebesar 87,50%, 87,50%, dan 83,33%.
Sementara pada skenario kedua, akurasi klasifikasi berturut-turut sebesar 83,33%,
90,32%, dan 93,62%. Dari hasil ini dapat disimpulkan bahwa penggunaan algoritma
Missforest mampu meningkatkan performa pada akurasi klasifikasi naive bayes.

Kata kunci : Klasifikasi, Missforest, Naive Bayes



ABSTRACT

MISSFOREST ALGORITHM FOR IMPROVING MISSING VALUE ON
HEPATITIS DATASET USING NAIVE BAYES CLASSIFICATION (By:
Muhammad Faiesal Andhini; Mentor: Muliadi, S.Kom., M.Cs. and Dodon Turianto
Nugrahadi, S.Kom., M.Eng.; 2023; 65 Pages)

Hepatitis is an inflammatory liver disease caused by the hepatitis virus. This disease
is @ major health threat worldwide, including in Indonesia. The dataset has to be
classified before it can be used for medical purposes. However, incomplete datasets
(missing values) can impede the classification process. An approach that can be
taken is by removing instances with missing values or performing imputation repairs
using certain methods. In this study, there are 155 instances of hepatitis patients and
two scenarios are carried out to determine the best classification accuracy. In the
first scenario, naive bayes classification is carried out by removing 75 instances with
missing values. Meanwhile, in the second scenario, naive bayes classification is
carried out after performing imputation repairs with the Missforest algorithm on 75
instances of hepatitis patients out of 155 instances. Testing is conducted with data
compositions of 50:50, 60:40, and 70:30. The results show that in the first scenario,
the classification accuracy is 87.50%, 87.50%, and 83.33% respectively. Meanwhile,
in the second scenario, the classification accuracy is 83.33%, 90.32%, and 93.62%
respectively. From these results, it can be concluded that the use of the Missforest
algorithm can improve performance on the accuracy naive bayes classification.

Keywords : Classification, Missforest, Naive Bayes
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