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ABSTRAK

KLASIFIKASI RANDOM FOREST DENGAN PERBAIKAN MISSING VALUE
K-NEAREST NEIGHBOR IMPUTATION (KNNI) PADA PENYAKIT
DIABETES

(Oleh: Sartika Dewi; Pembimbing: Triando Hamonangan Saragih, S.Kom., M.Kom
dan Radtyo Adi Nugroho, S.T., M.Kom; 2022; 67 halaman)

Pada saat melakukan survei data penghilangan nilai atau tidak lengkapnya data
dapat terjadi, sehingga metode analisis yang tersedia hanya dapat bekerja dengan data
lengkap. Pada penelitian ini melakukan penghilangan nilai dengan jumlah proporsi
penghilangan yaitu 10%, 20% dan 30%. Tujuan dari penelitian ini yaitu untuk
mengetahui hasil akurasi dari imputasi data hilang dengan K-NNI menggunakan
klasifikasi Random Forest dan klasifikasi Random Forest tanpa imputasi. Metode
penelitian dilakukan dengan Dataset publik Pima Indian Diabetes lalu dengan data
yang lengkap dilakukan pengosongan data menggunakan MCAR (Missing Completely
At Random). Kemudian, dilakukan 2 model yaitu yang pertama imputasi data hilang
dengan K-NNI dan klasifikasikan dengan Random Forest. Kedua, klasifikasi Random
Forest tanpa imputasi. Berdasarkan dari hasil akurasi K-NNI menggunakan klasifikasi
Random Forest didapatkan akurasi terbaik pada penghilangan nilai sebanyak 10% dan
nilai K = 6 yaitu sebesar 82,17% dengan presisi 76,71%, recall 70,00% dan f1-Score
73,20%. Kemudiann untuk hasil akurasi dari klasifikasi Random Forest tanpa imputasi
didapatkan pada penghilangan nilai 10% sebesar 80,00% dengan presisi 64,52%,
recall 68,97% dan f1-Score 66,67%. Namun, pada pengujian missing data tanpa
imputasi K-NNI menggunakan klasifikasi Random Forest memperoleh hasil yang
tidak lebih baik dari hasil akurasi K-NNI menggunakan klasifikasi Random Forest.

Kata Kunci: Pima Indian Diabetes, missing value, K-Nearest Neighbor Imputation,
Random Forest.



ABSTRACT

CLASSIFICATION OF RANDOM FORESTS WITH MISSING VALUE
IMPUTATION OF K-NEAREST NEIGHBOR (KNNI) IN DIABETES DIABETES
(By: Sartika Dewi; Supervisor: Triando Hamonangan Saragih, S.Kom., M.Kom and
Radtyo Adi Nugroho, S.T., M.Kom; 2022; 67 pages)

When conducting a data survey, omissions or incomplete data may occur, so that
the available analytical methods can only work with complete data. In this study,
devaluation was carried out with the proportion of omissions namely 10%, 20% and
30%. The purpose of this research is to find out the results of the accuracy of
imputation of missing data with K-NNI using Random Forest classification and
Random Forest classification without imputation. The research method was carried
out using the Pima Indian Diabetes public dataset, and then with complete data, blank
data was carried out using MCAR (Missing Completely At Random). Then, 2 models
were carried out, namely the first was imputed missing data with K-NNI and classified
with Random Forest. Second, the classification of Random Forest without imputation.
Based on the results of the K-NNI accuracy using the Random Forest classification,
the best accuracy was obtained for 10% omission and a K = 6 value of 82.17% with a
precision of 76.71%, a recall of 70.00% and an f1-Score of 73.20 %. Then for the
results of the accuracy of the Random Forest classification without imputation
obtained at 10% omission of 80.00% with a precision of 64.52%, a recall of 68.97%
and an f1-Score of 66.67%. However, the missing data test without K-NNI imputation
using the Random Forest classification obtained results that were no better than the
K-NNI accuracy results using the Random Forest classification.

Keywords: Pima Indian Diabetes, missing value, K-Nearest Neighbor Imputation,
Random Forest.
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