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ABSTRACT

COMPARISON OF GLRLM AND COLOR MOMENT METHODS WITH
RANDOM FOREST CLASSIFIER FOR POTATO DISEASE IDENTIFICATION
IN LEAF IMAGES (By: Muhammad Ricko Setiawan Kamarudin; Supervisors:
Andi Farmadi, S.Si., M.T., and Rudy Herteno, S.Kom., M.Kom; 2022; 53 pages)

Potatoes are one of the important food crops that play a strategic role in supporting
food security in various countries, including Indonesia. However, like other plants,
potatoes are also vulnerable to disease attacks. Two main diseases in potatoes are late
blight and early blight, which can cause significant losses in potato production.
Therefore, early identification of potato diseases is crucial to assist farmers in taking
appropriate and effective disease prevention and control measures. This research aims
to compare the accuracy of the Gray-Level Run Length Matrix (GLRLM) and Color
Moment methods in identifying potato diseases from leaf images using Random Forest
classification. The methods are evaluated using leaf images of potatoes affected by
early blight, late blight, and healthy conditions. The results of the study show that the
GLRLM method has an accuracy of 0.68, while the Color Moment method has an
accuracy of 0.87. The combination of both methods resulted in the highest accuracy
of 0.93. This research provides an understanding of the use of GLRLM and Color
Moment methods in identifying potato diseases from leaf images. Furthermore, the
results of the study also demonstrate that the combination of methods can improve the
accuracy of potato disease identification. In conclusion, the combination of GLRLM
and Color Moment methods in identifying potato diseases from leaf images using
Random Forest classification achieves higher accuracy compared to individual
methods. This knowledge can be used in the development of more effective and
accurate disease identification systems for potato plants.

Keywords: Image analysis, GLRLM, Color Moment, Random Forest Classifier, potato
disease.
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ABSTRAK

PERBANDINGAN METODE GLRLM DAN COLOR MOMENT DENGAN
RANDOM FOREST CLASSIFIER UNTUK IDENTIFIKASI PENYAKIT
KENTANG PADA CITRA DAUN (Oleh: Muhammad Ricko Setiawan Kamarudin;
Pembimbing: Andi Farmadi S.Si., M.T dan Rudy Herteno S.Kom,. M.Kom; 2022; 53
halaman)

Kentang merupakan salah satu tanaman pangan penting yang memiliki peran strategis
dalam menunjang ketahanan pangan di berbagai negara, termasuk Indonesia. Namun,
seperti halnya tanaman lainnya, kentang juga rentan terhadap serangan penyakit. Dua
jenis penyakit utama pada kentang adalah penyakit layu (Late blight) dan penyakit
busuk daun (Early blight) yang dapat menyebabkan kerugian yang signifikan pada
produksi kentang. Oleh karena itu, identifikasi penyakit kentang dini sangat penting
untuk membantu para petani dalam mengambil tindakan pencegahan dan pengendalian
penyakit secara tepat dan efektif, Penelitian ini bertujuan untuk membandingkan
akurasi metode Gray-Level Run Length Matrix (GLRLM) dan Color Moment dalam
identifikasi penyakit kentang pada citra daun menggunakan klasifikasi Random
Forest. Metode ini dievaluasi menggunakan citra daun kentang yang terkena penyakit
busuk/hawar awal, busuk/hawar akhir, dan sehat. Hasil penelitian menunjukkan bahwa
metode GLRLM memiliki akurasi sebesar 0.68, sedangkan metode Color Moment
memiliki akurasi sebesar 0.87. Penggabungan kedua metode tersebut menghasilkan
akurasi tertinggi, yaitu sebesar 0.93. Penelitian ini memberikan pemahaman tentang
penggunaan metode GLRLM dan Color Moment dalam identifikasi penyakit kentang
pada citra daun. Selain itu, hasil penelitian juga menunjukkan bahwa penggabungan
metode dapat meningkatkan akurasi identifikasi penyakit kentang. Kesimpulannya,
metode penggabungan GLRLM dan Color Moment dalam identifikasi penyakit
kentang pada citra daun menggunakan Klasifikasi Random Forest memiliki tingkat
akurasi yang lebih tinggi dibandingkan dengan metode tunggal. Pengetahuan ini dapat
digunakan dalam pengembangan sistem pengidentifikasi penyakit pada tanaman
kentang yang lebih efektif dan akurat.

Kata Kunci: Analisis citra, GLRLM, Color Moment, Random Forest Classifier,
penyakit kentang.
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