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ABSTRAK

PERBANDINGAN METODE EXTREME GRADIENT BOOSTING DAN
METODE DECISION TREE UNTUK KLASIFIKASI GENRE MUSIK

(Oleh : Sally Lutfiani; Pembimbing: Triando Hamonangan Saragih S.Kom., M.Kom dan
Friska Abadi, S.Kom, M.Kom.; 2022; -- halaman)

Musik merupakan sebuah “bahasa” yang mampu dimengerti dan dipahami oleh semua
orang. Dalam musik sendiri, terdapat banyak genre musik yang berkembang yang
dipengaruhi olen budaya dari daerah-daerah yang berbeda-beda, seperti musik jazz,
reggae, pop, rock, punk, dan masih banyak lagi genre musik yang ada seperti musik
tradisional. Bertambahnya jumlah musik dalam bentuk digital secara pesat menyebabkan
pemberian label genre secara manual menjadi tidak efektif. Pemberian label genre secara
otomatis dapat dilakukan dengan menerapkan algoritma kecerdasan buatan yaitu salah
satunya Klasifikasi yang dapat mengelompokkan jenis musik berdasarkan genre dengan
menggunakan fitur-fitur musik. Salah satu metode klasifikasi yang cukup sering
digunakan adalah metode Extreme Gradient Boosting. Selain itu ada juga metode yang
sering digunakan dalam melakukan Klasifikasi yaitu metode Decision Tree yang
merupakan metode pohon keputusan. Pada penelitian ini melakukan perbandingan tingkat
akurasi metode klasifikasi Extreme Gradient Boosting dan metode klasifikasi Decision
Tree dengan melakukan pengujian parameter menggunakan nilai parameter terbaik yang
didapatkan. Berdasarkan hasil penelitian metode klasifikasi Extreme Gradient Boosting
dengan pengujian parameter menggunakan nilai parameter terbaik yang didapatkan
menghasilkan kinerja akurasi yang lebih baik dibandingkan dengan metode klasifikasi
Decision Tree yaitu sebesar 72% karena pada metode Extreme Gradient Bossting ini
mampu meminimalisir eror dengan menggunakan data residu atau kesalahan prediksi
pada model sebelumnya sehingga bisa mendapatkan dan mengoptimalkan hasil akurasi
terbaik, yang membuktikan bahwa metode klasifikasi Extreme Gradient Boosting lebih
baik dibandingkan dengan metode klasifikasi Decision Tree dengan pengujian parameter.

Kata kunci : Musik, Genre, Extreme Gradient Boosting, Decision Tree, Klasifikasi.



ABSTRACT

COMPARISON OF EXTREME GRADIENT BOOSTING METHOD AND
DECISION TREE METHOD FOR MUSIC GENRE CLASSIFICATION

(By : Sally Lutfiani; Advisors: Triando Hamonangan Saragih S.Kom., M.Kom and Friska
Abadi, S.Kom, M.Kom.; 2022; -- page)

Music is a "language" that can be understood and understood by everyone. In music itself,
there are many music genres that develop that are influenced by cultures from different
regions, such as jazz, reggae, pop, rock, punk, and many more existing music genres such
as traditional music. The rapid increase in the amount of music in digital form makes
manual labeling of genres ineffective. Automatic genre labeling can be done by applying
artificial intelligence algorithms, one of which is a classification that can group types of
music based on genre using music features. One classification method that is quite often
used is the Extreme Gradient Boosting method. In addition, there is also a method that is
often used in classifying, namely the Decision Tree method which is a decision tree
method. In this study, comparing the accuracy level of the Extreme Gradient Boosting
classification method and the Decision Tree classification method by testing parameters
using the best parameter values obtained. Based on the results of the study, the Extreme
Gradient Boosting classification method with parameter testing using the best parameter
values obtained resulted in better accuracy performance compared to the Decision Tree
classification method, which is 72% because the Extreme Gradient Bossting method is
able to minimize errors by using residual data or prediction errors in the previous model
so that it can get and optimize the best accuracy results, which proves that the Extreme
Gradient Boosting classification method is better compared to the Decision Tree
classification method with parameter testing.

Keywords: Music, Genre, Extreme Gradient Boosting, Decision Tree, Classification.
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