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ABSTRAK

PENERAPAN MODEL GENERALIZED AUTOREGRESSIVE CONDITIONAL
HETEROSCEDASTICITY (GARCH) DALAM PERAMALAN NILAI EKSPOR
NONMIGAS INDONESIA (Oleh: Nada Agustina; Pembimbing: Yuana
Sukmawaty dan Yeni Rahkmawati, 94 halaman)

Ekspor nonmigas adalah komoditas yang memberikan konstribusi besar
terhadap total ekspor secara keseluruhan bagi Indonesia, yang secara
langsung berperan terhadap pertumbuhan ekonomi. Pergerakan nilai ekspor
nonmigas Indonesia dari waktu ke waktu mengalami kondisi fluktuatif,
sehingga diperlukan adanya gambaran nilai ekspor nonmigas di masa yang
akan datang sebagai bahan pertimbangan dalam menentukan kebijakan
terkait ekspor di masa yang akan datang. Tujuan dari penelitian ini adalah
menganalisis model GARCH terbaik dan menentukan hasil peramalan nilai
ekspor nonmigas Indonesia untuk beberapa periode ke depan. Data yang
digunakan yaitu nilai ekspor nonmigas Indonesia yang bersifat kuantitatif
dengan metode peramalan yaitu model GARCH. Metode yang digunakan dalam
penelitian ini dimulai dengan menentukan model ARIMA terbaik yang
terdeteksi memiliki gejala heteroskedastisitas diuji dengan uji ARCH-LM,
kemudian dilakukan pemodelan GARCH dengan tahapan identifikasi model,
estimasi dan uji signifikansi parameter, dan penentuan model terbaik,
kemudian dilakukan peramalan. Dari penelitian ini diperoleh bahwa model
GARCH terbaik dalam peramalan nilai ekspor nonmigas Indonesia adalah
GARCH(1,2) dengan ARIMA(0,1,1). Hasil peramalan menunjukkan nilai ekspor
nonmigas Indonesia pada bulan Januari sampai dengan Desember 2023
cenderung mengalami peningkatan.

Kata Kunci: Nilai Ekspor Nonmigas Indonesia, Heteroskedastisitas, GARCH



ABSTRACT

APPLICATION OF THE GENERALIZED AUTOREGRESSIVE CONDITIONAL
HETEROSCEDASTICITY (GARCH) MODEL IN FORECASTING THE VALUE OF
INDONESIAN NON-OIL AND GAS EXPORTS (By: Nada Agustina; Supervisor:
Yuana Sukmawaty and Yeni Rahkmawati, 94 pages)

Non-oil and gas exports are commodities that make a large contribution to
total exports for Indonesia, which directly contributes to economic growth.
The movement of the value of Indonesia's non-oil and gas exports from time to
time experiences fluctuating conditions, so it is necessary to have an overview
of the value of non-oil and gas exports in the future as a material consideration
in determining policies related to exports in the future. The purpose of this
study is to analyze the best GARCH model and determine the results of
forecasting the value of Indonesia's non-oil and gas exports for the next several
periods. The data used is the value of Indonesia's non-oil and gas exports which
are quantitative with the forecasting method, namely the GARCH model. The
method used in this study was started by determining the best ARIMA model
which was detected to have heteroscedasticity symptoms tested by the ARCH-
LM test, then GARCH modeling was carried out with the stages of model
identification, estimation and parameter significance test, and determination
of the best model, then forecasting was carried out. From this study it was
found that the best GARCH model in forecasting the value of Indonesia's non-
oil and gas exports is GARCH(1,2) with ARIMA(O0,1,1). Forecasting results show
that the value of Indonesia's non-oil and gas exports from January to December
2023 tends to increase.

Keywords: Indonesian Non-Oil and Gas Export Value, Heteroscedasticity,
GARCH
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ARTI LAMBANG DAN SINGKATAN

Y: = Variabel yang diramalkan atau variabel tidak bebas
Yi—1,...,Ys—p = Variabel bebas yang merupakan lag dari variabel tidak bebas
c = Konstanta pada model ARIMA

¢1, P2, ..., , = Parameter Autoregressive (AR) ke-p

e = Residual pada saat t

01,05, ...,0, = Parameter Moving Average (MA) ke-q

€t—q = Residual pada saatt — g
B = Backshift operator
Q.5 = Statistik uji Ljung-Box
r? = Autokorelasi galat ke-j

N = Banyaknya data pengamatan
] = Lag maksimum yang diinginkan
k

= Jumlah parameter yang diestimasi dalam model

e? = Residual kuadrat waktu ke-t

lo = Konstanta pada model GARCH

a; = Koefisien parameter ARCH ke-j

A = Koefisien parameter GARCH ke-j

el ; = Kuadrat dari residual pada waktu ke-(t-j)

p = Ordo AR

d = Ordo dif ferencing
q = Ordo MA

J = Ordo ARCH

k = Ordo GARCH
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