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ABSTRAK

IMPLEMENTASI GRAY LEVEL RUN LENGTH MATRIX DAN MODIFIED
K-NEAREST NEIGHBOR UNTUK IDENTIFIKASI GENUS TANAMAN
ANGGREK (Oleh: Nurul Fauzia Ramadhan; Pembimbing: Andi Farmadi, S.Si.,
M.T. dan Muliadi, S.Kom, M.Cs.; 2023; 96 halaman)

Genus adalah kelompok taksonomi yang terdiri dari spesies-spesies yang memiliki
karakteristik yang sama atau mirip. Tanaman anggrek adalah kelompok tumbuhan
berbunga yang memiliki pesona dan ciri khas yang terdapat pada bunganya. Pada
zaman sekarang tanaman anggrek sangat populer, banyak kalangan masyarakat yang
menyukai tanaman anggrek hanya untuk sekedar hobi atau untuk diperjual belikan,
namun proses pembudidayaan tanaman anggrek tergolong sulit, dikarenakan pada
setiap genus tanaman anggrek cara pembudidayaannya berbeda-beda. Jika pada saat
budidaya tidak ditangani secara tepat sejak tanaman anggrek tersebut masih dalam
usia muda kemungkinan besar tanaman anggrek tidak dapat berbunga. Maka dari itu,
perlu adanya pengolahan citra digital untuk memudahkan para pembudidaya dalam
mengidentifikasi dan mengklasifikasi tanaman anggrek berdasarkan genusnya. Pada
penelitian ini dilakukan pengolahan citra tanaman anggrek menggunakan ekstraksi
fitur Gray Level Run Length Matrix dan metode klasifikasi Modified K-Nearest
Neighbor. Citra yang digunakan berjumlah 1000 citra tanaman anggrek dengan 5
kelas yang terdiri dari genus Cattleya, genus Dendrobium, genus Oncidium, genus
Phalaenopsis dan genus Vanda, dengan masing-masing kelas memiliki 200 citra,
dari data citra yang digunakan menghasilkan nilai fitur dari ekstraksi Gray Level Run
Length Matrix berupa 20.000 nilai yang kemudian dibagi secara split dengan
perbandingan 80% dan 20%, yang kemudian dilakukan identifikasi dan klasifikasi
menggunakan algoritma Modified K-Nearest Neighbor. Hasil dari penelitian ini
berupa akurasi pada setiap sudut orientasi 0°,45°,90° dan 135° yang didapatkan dari
dari ekstraksi fitur Gray Level Run Length Matrix yaitu pada sudut 0° dengan K=5
mendapatkan akurasi 55,5%, sudut 45° dengan K=9 akurasi 50,5%, sudut 90°
dengan K=15 akurasi 61%, dan pada sudut 135° dengan K=9 mendapatkan akurasi
47,5%. Berdasarkan hasil yang diperoleh dari ekstraksi fitur Gray Level Run Length
Matrix dan metode klasifikasi Modified K-Nearest Neighbor mampu
mengidentifikasi citra tanaman anggrek berdasarkan genusnya dengan cukup baik
yang diperoleh dari sudut orientasi 90° dengan K=15 menghasilkan nilai akurasi
61% yang dihasilkan dari pengujian 200 data citra uji yang diujikan kepada 800 data
citra latih.

Kata kunci: Genus Tanaman Anggrek, Gray Level Run Length Matrix, Modified K-
Nearest Neighbor.



ABSTRACT

IMPLEMENTATION OF THE GRAY LEVEL RUN LENGTH MATRIX AND
MODIFIED K-NEARET NEIGHBOR FOR IDENTIFICATION OF ORCHID
PLANT GENERA (By: Nurul Fauzia Ramadhan; Advisor: Andi Farmadi, S.Si.,
M.T. and Muliadi, S.Kom, M.Cs.; 2023; 96 pages)

Genus is a taxonomic group consisting of species that have the same or similar
characteristics. Orchid plants are a group of flowering plants that have the charm
and characteristics found in their flowers. Nowadays, orchid plants are very
popular, many people who like orchids are just a hobby or for trading, but the
process of cultivating orchids is quite difficult, because in each genus of orchids the
cultivation method is different. If at the time of cultivation it is not handled properly
since the orchid plant is still young, it is very likely that the orchid plant will not be
able to flower. Therefore, it is necessary to have digital image processing to make it
easier for cultivators to identify and classify orchid plants based on their genus. In
this research, image processing of orchids was performed using feature extraction of
the Gray Level Run Length Matrix and the Modified K-Nearest Neighbor
classification method. The images used are 1000 images of orchid plants with 5
classes consisting of the Cattleya genus, the Dendrobium genus, the Oncidium genus,
the Phalaenopsis genus and the Vanda genus, with each class having 200 images.
The image data used produces feature values from Gray Level extraction. The Run
Length Matrix consists of 20,000 values which are then divided into splits with a
ratio of 80% and 20%, which are then identified and classified using the Modified K-
Nearest Neighbor algorithm. The results of this study are accuracy at every
orientation angle of 0°, 45°, 90° and 135° which is obtained from the extraction of
the Gray Level Run Length Matrix feature, namely at an angle of 0° with K=5 to get
an accuracy of 55.5%, an angle of 45 ° with K=9 50.5% accuracy, 90° angle with
K=15 61% accuracy, and at 135° angle with K=9 get 47.5% accuracy. Based on the
results obtained from the Gray Level Run Length Matrix feature extraction and the
Modified K-Nearest Neighbor classification method, it is able to identify images of
orchid plants based on their genus quite well obtained from an orientation angle of
90° with K=15 resulting in an accuracy value of 61% resulting from the test 200 test
image data were tested on 800 training image data.

Keywords : Genus of Orchid Plants, Gray Level Run Length Matrix, Modified K-
Nearest Neighbor.
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