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ABSTRAK

KLASIFIKASI GAMBAR AKTIVITAS MANUSIA MENGGUNAKAN
MODEL CNN ARSITEKTUR MOBILENET-V3 DENGAN TRANSFER
LEARNING DAN DATA AUGMENTATION

(Oleh: Candra Irawan; Pembimbing: Dwi Kartini S.Kom., M.Kom dan Dodon
Turianto Nugrahadi, S.Kom, M.Eng; 2023; 100 halaman)

Human activity recognition merupakan sebuah sistem yang bertujuan untuk klasifikasi
aktivitas manusia baik berdasarkan data sensor, gambar maupun video. Gambar
aktivitas manusia adalah sebuah gambar yang memuat gerakan dari satu atau lebih
anggota tubuh, baik dilakukan sendiri maupun berkelompok. Berbagai metode telah
digunakan dalam mengklasifikasi aktivitas manusia, beberapa tahun terakhir
Convolutional Neural Network menjadi popular dikarenakan kekuatan dan efektivitas
nya, namun model ini memiliki biaya komputasi yang tinggi sehingga sulit diterapkan
di perangkat-perangkat terbatas. MobilenetV3 merupakan model CNN yang
berukuran kecil dan telah banyak digunakan di berbagai perangkat terbatas. Pada
penelitian ini akan di klasifikasi 15 aktivitas manusia dengan menggunakan model
CNN arsitektur, MobileNetV3 small dan large dengan menerapkan transfer learning
ImageNet. Untuk masing-masing arsitektur akan menggunakan alpha 0.75 dan 1.0, di
mana alpha merupakan sebuah hyperparameter yang terdapat dalam arsitektur
MobileNetV3, berfungsi untuk mengatur jumlah parameter, dengan cara ini akan
diperoleh 4 buah arsitektur MobileNetV3. Setiap arsitektur dengan alpha nya masing-
masing akan digunakan sebagai feature extraction sedangkan pengklasifikasian akan
menggunakan Multilayers perceptron. Selama proses penelitian dataset akan dibagi
menjadi dua yaitu tanpa augmentasi dan dengan augmentasi. Semua arsitektur yang
menggunakan alpha 1.0 memperoleh akurasi sedikit lebih baik. Sedangkan semua
arsitektur yang dilatih tanpa menggunakan augmentasi memperoleh akurasi yang
lebih baik. Dari semua arsitektur, MobileNetV3 Large dengan alpha 1.0 yang dilatih
tanpa augmentasi memperoleh akurasi, precision, recall dan fI-score terbaik dengan
0.65, 0.66, 0.65 dan 0.65. kelas seperti ‘running’ dan ‘cycling’ menjadi kelas yang
memiliki precision, recall dan f1-score yang tinggi di atas 0.80.

Kata Kunci: Convolutional Neural network, Data Augmentation, Human Activity
Recognition, Image Recognition, Transfer Learning,
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ABSTRACT

IMAGE RECOGNITION ON HUMAN ACTIVITY USING CNN
MOBILENNETV3 ARCHITECTURE WITH TRANSFER LEARNING AND
DATA AUGMENTATION

(by: Candra Irawan; supervisor: Dwi Kartini S.Kom., M.Kom and Dodon Turianto
Nugrahadi, S.Kom, M.Eng; 2023, 100 pages)

Human activity recognition is a system that aims to classify human activities either
based on sensor data, images or videos. Human activity image is an image that
contains the movement of one or more body parts, either done alone or in groups.
Various methods have been used in classifying human activities, in recent years
Convolutional neural networks have become popular for its ability and effectiveness,
but this model has a high computational resource, and difficult to apply on limited
devices. MobileNetV3 is one of CNN architecture that have small size and has been
applied in several small devices. In this study, 15 human activities will be classified
using CNN architecture models, MobileNetV3 small and large by applying ImageNet
transfer learning. For each architecture will use alpha 0.75 and 1.0, this is a
hyperparameter in the MobileNetV3 architecture, which regulates the number of
parameters, in this way 4 MobileNetV3 architectures will be obtained. Each
architecture with its own alpha will be used as feature extraction while the
classification will use Multilayers perceptron. During the research process the dataset
will be divided into two: without augmentation and with augmentation. Of all the
architectures, MobileNetV3 Large with alpha 1.0 trained without augmentation
obtained the best accuracy, precision, recall and fI1-score with 0.65, 0.66, 0.65 and
0.65. classes such as ‘running’and ’cycling’ are the classes that have high precision,
recall and f1-score above 0.80.

Keyword: Convolutional Neural network, Data Augmentation, Human Activity
Recognition, Image Recognition, Transfer Learning,
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