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ABSTRAK

OPTIMASI NILAI K PADA K-NEAREST NEIGHBOR MENGGUNAKAN
MULTI-VERSE OPTIMIZATION DALAM KLASIFIKASI KEBAKARAN
HUTAN

(Oleh : Ricky Rihanda Syawaliandi; Pembimbing: Rudy Herteno, S.Kom., M.Kom.
dan Irwan Budiman, S.T., M.Kom.; 2023; 60 halaman)

Kebakaran hutan cukup menjadi masalah serius bagi masyarakat. Untuk
menghindari terjadinya kebakaran diperlukan untuk memprediksi agar tidak terjadi
kebakaran. Salah satu metode yang dapat dilakukan untuk menghindari terjadinya
kebakaran hutan adalah Klasifikasi kebakaran Hutan. K-Nearest Neighbor (KNN)
merupakan salah satu metode Machine learning untuk melakukan Klasifikasi.
Namun penelitian yang menggunakan KNN sebagai metode klasifikasi sudah
sering dilakukan. KNN memiliki kelemahan karena hanya sifat dari data hanya
dikategorikan berdasarkan jarak terdekat. Sehingga penentuan Nilai K pada KNN
sangat berpengaruh untuk Pengoptimalan kerja Klasifikasi. Pada penelitian ini,
Nilai K akan dioptimalkan dengan cara mengoptimasi Nilai K pada KNN
menggunakan Multi-Verse Optimization (MVO). MVO merupakan salah satu
algoritma Metaheuristic yang diperkenalkan tahun 2015. Dataset yang digunakan
adalah Algerian Forest Fire Dataset yang diambil dari UC Irvine Machine
Learning Repository. Sebelum melakukan klasifikasi, dataset perlu dilakukan
Preprocessing Data. Tahapan Preprocessing Data pada penelitian ini adalah
Listwise Deletion, Label Encoding, dan Normalization MinMax. Nilai K untuk
Klasifikasi KNN yang digunakan adalah K terbaik yang telah dioptimasikan dengan
MVO yaitu K =5 dan K yang diambil dari refrensi jurnal peneliti sebelumnya, yaitu
K = 60. Akurasi nilai K yang dioptimasi yaitu K = 5 adalah 97.26%, sedangkan K
= 60 adalah 93.15%.

Kata kunci: Kebakaran Hutan, Klasifikasi, KNN, Optimasi, Nilai K, MVO
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ABSTRACT

OPTIMIZATION VALUE OF K IN K-NEAREST NEIGHBOR USING MULTI-
VERSE OPTIMIZATION IN FOREST FIRE CLASSIFICATION

(By : Ricky Rihanda Syawaliandi,; Suvervisor: Rudy Herteno, S.Kom., M.Kom. and
Irwan Budiman, S.T., M.Kom.; 2023; 50 pages)

Forest fires are quite a serious problem for the community. To avoid a fire, it is
necessary to predict that a fire does not occur. One of the methods that can be used
to prevent forest fires is the classification of forest fires. K-Nearest Neighbor (KNN)
is a machine learning method for classifying. However, studies using KNN as a
classification method have often been carried out. KNN has a weakness because
only the nature of the data is only entered based on the shortest distance. So that
the increase in the value of K in KNN is very influential for Optimizing
Classification Work. In this study, the K value will be optimized by optimizing the
K value in KNN using Multi-Verse Optimization (MVO). MVO is one of the
Metaheuristic algorithms introduced in 2015. The dataset used is the Algerian
Forest Fire Dataset taken from the UC Irvine Machine Learning Repository. Before
classifying, datasets need to be preprocessed data. The data preprocessing stages
in this study are Listwise Deletion, Label Encoding, and MinMax Normalization.
The K value for the KNN classification used is the best K that has been optimized
with MVO, namely K = 5 and K taken from the journal reference, namely K = 60.
The optimized K accuracy value, namely K = 5, is 97.26%, while K = 60 is 93.15%.

Keywords: Forest Fire, Classification, KNN, Optimization, Value of K, MVO
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