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ABSTRAK

PERBANDINGAN METODE OVERSAMPLING DALAM
MENYEIMBANGKAN DATA MENGGUNAKAN ALGORITMA REGRESI
LOGISTIK PADA KLASIFIKASI PENYAKIT STROKE (Oleh: Almira
Syahadati Arsya; Pembimbing: Rudy Herteno S.Kom., M.Kom. Irwan Budiman S.T.,
M.Kom; 2023; 64 halaman)

Stroke adalah penyakit serebrovaskular yang menyebabkan kerusakan pada bagian
otak, hal tersebut dikarenakan adanya gangguan di dalam peredaran darah. Tidak dapat
dipungkiri kalau penyakit stroke mengalami peningkatan setiap tahunnya. Hal tersebut
menjadikan stroke sebagai permasalahan yang sangat serius dan butuh untuk segera
ditangani. Telah banyak metode yang dikembangkan untuk mengatasi penyakit stroke
ini. Salah satunya adalah dengan menggunakan machine learning. Dalam bidang
medis machine learning telah berkembang pesat dalam beberapa dekade terakhir.
Beberapa algoritma machine learning telah banyak digunakan untuk membantu
bidang medis dalam mendiagnosis penyakit stroke. Penelitian ini mencoba
membandingkan algoritma Regresi Logistik pada stroke, dengan bantuan beberapa
teknik oversampling untuk data tidak seimbang seperti ADASYN (Adaptive Synthetic
Sampling), ROS (Random Over Sampling) dan SMOTE (Synthetic Minority
Oversampling Technique). Dengan menggunakan dataset sebanyak 5.110 data dan 12
variabel independen serta satu variabel dependen. Kedua algoritma tadi diproses
setelah data tidak seimbang sudah diatasi dengan teknik-teknik oversampling. Dari
hasil percobaan, algoritma Regresi Logistik-SMOTE mencapai tingkat akurasi
tertinggi dengan nilai akurasi sebesar 90,7%.

Kata Kunci: Stroke, Klasifikasi, Regresi Logistik, ADASYN, ROS, SMOTE



ABSTRACT

COMPARISON OF OVERSAMPLING METHODS IN BALANCED DATA
USING LOGISTIC REGRESSION ALGORITHMS IN STROKE DISEASE
CLASSIFICATION (By: Almira Syahadati Arsya; Advisor: Rudy Herteno S.Kom.,
M.Kom. Irwan Budiman S.T., M.Kom; 2023; 64 pages)

Stroke is a cerebrovascular disease that damages brain tissue. This is linked to blood
circulation abnormalities. Every year, the number of strokes increases. This makes
stroke a severe issue that must be treated immediately. Many methods have been
developed to treat stroke. One example of overcoming stroke is by using machine
learning. In the medical field, machine learning has developed rapidly in the last few
decades. Several machine learning algorithms have been widely used to assist the
medical field in diagnosing stroke. This study attempts to compare Logistic Regression
in stroke, using several oversampling techniques for unbalanced data such as
ADASYN (Adaptive Synthetic Sampling), ROS (Random Over Sampling), and
SMOTE (Synthetic Minority Oversampling Technique). Furthermore, the algorithms
employed a dataset of 5.110 data and 12 independent variables, and one dependent
variable. The two algorithms were processed after oversampling techniques had
overcome the unbalanced data. From the experimental results, the Logistic Regression-
SMOTE algorithm achieves the highest level of accuracy with an accuracy value
90.7%.

Keywords: Stroke, Classification, Logistic Regression, ADASYN, ROS, SMOTE
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