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ABSTRAK

Penelitian ini bertujuan untuk mengembangkan sistem klasifikasi otomatis guna
mendeteksi konten eksplisit pada lirik lagu berbahasa Indonesia dan Inggris. Lirik
lagu sering kali memuat unsur eksplisit baik secara langsung maupun tersirat,
namun klasifikasi otomatis terhadap jenis konten ini masih terbatas, khususnya
untuk kasus yang melibatkan lebih dari satu bahasa. Penelitian sebelumnya
umumnya hanya berfokus pada satu bahasa sehingga kurang relevan dalam
konteks globalisasi konten digital. Dalam penelitian ini, penulis menggunakan
model Multilingual BERT (mBERT) yang dirancang untuk memahami berbagai
bahasa dalam satu arsitektur. Dataset yang digunakan terdiri dari 33.420 lirik lagu
yang dikumpulkan dari penelitian terdahulu dan repositori publik di Kaggle.
Tahapan preprocessing mencakup case folding, text cleaning, undersampling
(untuk kondisi data seimbang), label encoding, dan tokenisasi. Data dibagi dengan
rasio 80:20 dan 70:30, menggunakan dan tanpa stratified sampling. Model
kemudian dievaluasi melalui delapan variasi pengujian berdasarkan kombinasi
rasio pembagian, keseimbangan distribusi label, dan penggunaan stratifikasi.
Model dilatih dengan pendekatan transfer learning berbasis mBERT dan
dioptimalkan melalui grid-search untuk menentukan parameter terbaik, yaitu
batch size 32, epoch 7-10, dan dropout rate 0,2-0,3. Hasil pengujian
menunjukkan bahwa kondisi data seimbang dengan rasio 80:20 menghasilkan
performa terbaik dengan f1-score sebesar 83,99%, sedangkan pada data tidak
seimbang mencapai 66,53%. Analisis lebih lanjut menunjukkan bahwa meskipun
model cukup efektif dalam mengenali konten eksplisit secara tekstual,
kemampuannya masih terbatas dalam mendeteksi konten eksplisit yang bersifat
implisit. Temuan ini menunjukkan perlunya pengayaan konteks semantik dalam
pengembangan model lanjutan yang lebih adaptif terhadap nuansa bahasa.

Kata Kunci: Klasifikasi Teks, Konten Eksplisit, mBERT, Multibahasa, NLP



ABSTRACT

This study aims to develop an automatic classification system to detect explicit
content in song lyrics written in Indonesian and English. Song lyrics often contain
explicit elements either directly or implicitly, yet automatic classification for such
content remains limited, especially in cases involving more than one language.
Previous studies have typically focused on a single language, making them less
applicable in the context of increasingly global digital content. This research
employs the Multilingual BERT (mBERT) model, which is designed to handle
various languages within a single architecture. The dataset consists of 33,420
song lyrics collected from previous research and public repositories on Kaggle.
The preprocessing stages include case folding, text cleaning, undersampling (for
balanced data), label encoding, and tokenization. The data was split using 80:20
and 70:30 ratios, both with and without stratified sampling. The model was
evaluated through eight variations of testing based on combinations of data split
ratios, label distribution balance, and the use of stratification. Training was
performed using a transfer learning approach based on mBERT and optimized
using grid search to determine the best parameters, namely batch size of 32, 7—-10
epochs, and a dropout rate of 0.2—0.3. The best performance was achieved with
balanced data using an 80:20 split, resulting in an F1-score of 8§3.99%, while the
imbalanced data yielded 66.63%. Further analysis indicates that while the model
is effective in detecting explicitly stated content, it remains limited in recognizing
implicitly conveyed explicit content. These findings highlight the importance of
semantic context enrichment in the future development of more adaptive models
capable of handling nuanced language.

Keywords: Explicit Content, mBERT, Multilingual, NLP, Text Classification
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