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ABSTRAK

KOMPARASI MODEL CNN DAN CNN-BILSTM UNTUK PREDIKSI
HARGA SAHAM BRIS

(Oleh: Ahmad Mishbahul Munier; Pembimbing: Oni Soesanto, Hermei Lissa, 71
halaman)

Pasar modal memiliki peran penting dalam perekonomian sebagai sarana
penghimpunan dana jangka panjang dan wadah investasi. Namun, pergerakan harga
saham bersifat fluktuatif dan memiliki pola hubungan yang tidak linear (non-linear)
sehingga sulit diprediksi menggunakan pendekatan statistik konvensional.
Perkembangan teknologi deep learning memberikan alternatif metode yang mampu
mengenali pola kompleks pada data keuangan. Penelitian ini bertujuan untuk
membangun model Convolutional Neural Network (CNN) dan Convolutional
Neural Network-Bidirectional Long Short-Term Memory (CNN-BiLSTM) untuk
memprediksi harga saham PT Bank Syariah Indonesia Tbk. (BRIS) di Bursa Efek
Indonesia. Tahapan penelitian meliputi pengumpulan data historis, pra-pemrosesan
menggunakan normalisasi Min-Max, pembagian data berbasis waktu, perancangan
arsitektur model, proses pelatihan, serta evaluasi menggunakan metrik RMSE,
MAE, R?, dan NRMSE. Selain itu, penelitian ini juga menguji pengaruh variasi
rasio pembagian data training dan data testing yaitu 90:10, 80:20, 70:30, 60:40, dan
50:50. Hasil penelitian menunjukkan bahwa pada model CNN, rasio terbaik
diperoleh pada rasio 60:40 dengan nilai RMSE sebesar 104,0251, MAE sebesar
72,3209, R? sebesar 0,9693, serta NRMSE sebesar 4,84%. Sementara itu, model
CNN-BiLSTM menghasilkan kinerja terbaik pada rasio 50:50 dengan nilai RMSE
sebesar 95,7670, MAE sebesar 65,4911, R? sebesar 0,9746, serta NRMSE sebesar
4,76%. Hasil tersebut menunjukkan bahwa model CNN-BiLSTM mampu
menghasilkan performa prediksi yang lebih baik dibandingkan model CNN
berdasarkan nilai RMSE, MAE, dan NRMSE yang lebih rendah serta nilai R* yang
lebih tinggi, sehingga model ini menjadi model yang paling optimal dalam
memprediksi harga saham BRIS pada penelitian ini.

Kata kunci: CNN, BiLSTM, Prediksi, BRIS, deep learning.
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ABSTRACT

COMPARISON OF CNN AND CNN-BILSTM MODELS FOR BRIS STOCK
PRICE PREDICTION

(By: Ahmad Mishbahul Munier; Supervisors: Oni Soesanto, Hermei Lissa, 71
pages)

The capital market plays an important role in the economy as a means of long-term
fund mobilization and an investment vehicle. However, stock price movements are
highly volatile and exhibit non-linear relationship patterns, making them difficult
to predict using conventional statistical approaches. The advancement of deep
learning technology offers an alternative method capable of recognizing complex
patterns in financial data. This study aims to develop a Convolutional Neural
Network (CNN) model and a Convolutional Neural Network-Bidirectional Long
Short-Term Memory (CNN-BiLSTM) model to predict the stock price of PT Bank
Syariah Indonesia Tbk. (BRIS) on the Indonesia Stock Exchange. The research
stages include historical data collection, preprocessing using Min-Max
normalization, time-based data splitting, model architecture design, training
process, and evaluation using RMSE, MAE, R? and NRMSE metrics. Furthermore,
this study also examines the effect of varying training-to-testing data split ratios,
namely 90:10, 80:20, 70:30, 60:40, and 50:50. The results show that for the CNN
model, the best ratio was achieved at 60:40, yielding an RMSE of 104.0251, MAE
of 72.3209, R? of 0.9693, and NRMSE of 4.84%. Meanwhile, the CNN-BiLSTM
model achieved its best performance at a 50:50 ratio, with an RMSE of 95.7670,
MAE of 65.4911, R? of 0.9746, and NRMSE of 4.76%. These results indicate that
the CNN-BiLSTM model is capable of producing superior prediction performance
compared to the CNN model, as evidenced by lower RMSE, MAE, and NRMSE
values alongside a higher R? value, making it the most optimal model for predicting
BRIS stock prices in this study.

Keywords: CNN, BiLSTM, Prediction, BRIS, deep learning.
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