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ABSTRAK

KOMPARASI ARTIFICIAL NEURAL NETWORK (ANN) DAN DOUBLE
EXPONENTIAL SMOOTHING (DES) PADA PENENTUAN HARGA
CRUDE PALM OIL (CPO) DI INDONESIA (Oleh: Zuraida Ambar Wati;
Pembimbing: Akhmad Yusuf, Fuad Muhajirin Farid, 2022; 61 him).

Crude Palm Oil (CPO) merupakan salah satu sumber penghasil minyak
nabati yang memiliki peran penting dalam kehidupan sehari-hari sebagai bahan
baku minyak goreng, membuat permintaan terhadap CPO semakin meningkat pada
setiap tahun. Indonesia merupakan negara penghasil CPO terbesar di dunia yang
menjadikan negara Indonesia sangat memengaruhi pasokan CPO. Produk CPO
memiliki peran penting dalam perekonomian Indonesia, salah satunya sebagai
penyumbang devisa negara terbesar di sektor perkebunan sehingga akan berdampak
pada harga suatu nilai CPO. Oleh karena itu, penelitian ini dilakukan dengan tujuan
memprediksi harga CPO di masa yang akan datang menggunakan komparasi dua
metode yaitu Artificial Neural Network (ANN) dan Double Exponential Smoothing
(DES) untuk melihat nilai akurasi paling optimal yang dapat dilakukan melalui
suatu prediksi menggunakan nilai RMSE, MSE, dan MAPE. Pada metode ANN
didapatkan tingkat akurasi sebesar 94,63% sedangkan metode DES memperoleh
tingkat akurasi 97,87% dengan uji nilai parameter.

Kata kunci: Crude Palm Oil (CPO), Artificial Neural Network (ANN), Double
Exponential Smoothing (DES), Prediksi
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ARTI LAMBANG DAN SINGKATAN

X : Data penelitian harga prediksi CPO.

x; : Unit-unit masukan.

Y: : Unit-unit keluaran.

. Unit-unit lapisan tersembunyi.

w;; : Bobot-bobot penghubung dari unit masukan x; ke unit tersembunyi z;.

w,; - Bobot-bobot penghubung bias dari unit masukan x; ke unit tersembunyi z;.
vj, : Bobot-bobot penguhubung dari unit tersembunyi z; ke unit keluaran Y.
v, - Bobot-bobot penghubung bias dari unit tersembunyi.

f (net): Fungsi aktivasi Yy.

w : Bobot awal.

Znet;: Net masukkan dari unit j.

t, - Nilai target data.

Onet ;- Nilai untuk menghitung nilai kesalahan pada hidden layer.

&, Informasi kesalahan.

A : Koreksi bobot.

a : Nilai pembelajaran.

n :Jumlah data unit masukkan.

p :Jumlah unit tersembunyi.

X' :Hasil normalisasi data.

X :Hasil denormalisasi data.

Xmin- Nilai minimum pada data.

Xomax- Nilai maksimum pada data.
- Nilai koefisien smoothing (0 < a < 1).
: Nilai koefisien smoothing (0 < 8 < 1).

St : Nilai pemulusan.

T, :Pemulusan trend.

X: :Data yang sebenarnya pada waktu ke-t.

vii



F; .- Nilai prediksi.

m : Selang waktu prediksi.
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