PENDEKATAN TIME SERIES CLUSTERING PADA PERAMALAN
HARGA SAHAM SEKTOR KEUANGAN DI INDONESIA

SKRIPSI

untuk memenuhi persyaratan
dalam menyelesaikan program sarjana Strata-1 Statistika

Oleh
NURRAHMI ALISYA
NIM. 2111017120009

PROGRAM STUDI S-1 STATISTIKA
FAKULTAS MATEMATIKA DAN ILMU PENGETAHUAN ALAM
UNIVERSITAS LAMBUNG MANGKURAT
BANJARBARU
JUNI 2025



PENDEKATAN TIME SERIES CLUSTERING PADA PERAMALAN
HARGA SAHAM SEKTOR KEUANGAN DI INDONESIA

SKRIPSI

untuk memenuhi persyaratan
dalam menyelesaikan program sarjana Strata-1 Statistika

Oleh
NURRAHMI ALISYA
NIM. 2111017120009

PROGRAM STUDI S-1 STATISTIKA
FAKULTAS MATEMATIKA DAN ILMU PENGETAHUAN ALAM
UNIVERSITAS LAMBUNG MANGKURAT
BANJARBARU
JUNI 2025



SKRIPSI

PENDEKATAN TIME SERIES CLUSTERING PADA PERAMALAN HARGA
SAHAM SEKTOR KEUANGAN DI INDONESIA

Oleh:
Nurrahmi Alisya
NIM. 2111017120009

Telah dipertahankan pada hari Kamis, tanggal 26-06-2025 dan disetujui oleh dosen
pembimbing dan dosen penguji sebagai berikut:

Penguiji I

ok

Nur Salam, $.5i. M.Sc

NIP. 197708132005011003

Pembimb

i i t, M.Si
NIP.199404032022032014

Pembimbing Il Penguji Il
Hj. Maisarah, S.Pd.l., M.Pd i
NIP. 198103162003121001

NIP. 19890713201801213001

Banjarbaru, 01 Juli 2025
engetahui,

2o ot inator PS Statistika
& ) LM

YA

\d
4 NI
§ %}( ~ /
A
4, M . A .

“rence1nNIp./198303282005012001

7,

gIENTERu
W . #p‘e

S

ii



PERNYATAAN

Dengan ini saya menyatakan bahwa dalam skripsi ini tidak terdapat karya
yang pernah diajukan untuk memperoleh gelar kesarjanaan di suatu
Perguruan Tinggi, dan sepanjang pengetahuan saya juga tidak terdapat karya
atau pendapat yang pernah ditulis atau diterbitkan oleh orang lain, kecuali
yang secara tertulis diacu dalam naskah ini dan disebutkan dalam daftar
pustaka.

Banjarbaru, 20 Juni 2025
by
J _:

< [
L¢3  METE
Lol TEMPE
£H5DAKX315559405

Nurrahmi Alisya
NIM. 2111017120009

iii



ABSTRAK

Pendekatan Time Series Clustering pada Peramalan Harga Saham Sektor
Keuangan di Indonesia (Oleh: Nurrahmi Alisya; Pembimbing: Yeni
Rahkmawati dan Maisarah, 2025, 102 halaman)

Saham memiliki risiko fluktuasi harga yang sulit diprediksi. Oleh karena itu,
peramalan harga saham menjadi penting. Namun, jumlah emiten yang cukup
banyak membuat peramalan harga saham setiap emiten menjadi lebih rumit
karena setiap model harus diuji dengan berbagai asumsi statistik. Pendekatan
time series clustering dapat digunakan untuk mengelompokkan saham
berdasarkan pola harga yang serupa, sehingga peramalan dapat dilakukan
pada level klaster. Tujuan penelitian ini adalah untuk menganalisis klaster
pada data harga saham sektor keuangan menggunakan pendekatan time series
clustering “analysis dengan jarak Dynamic Time Warping (DTW), serta
melakukan peramalan harga saham level klaster pada periode yang akan
datang dengan model ARIMA. Penelitian ini menghasilkan empat klaster
dengan kategori strong cluster karena nilai koefisien silhoutte didapat sebesar
0.72. Dengan hasil klaster berupa saham dengan harga rendah, harga
menengah, harga menengah ke atas, dan harga tinggi. Kemudian nilai rata-rata
MAPE yang didapatkan dari model level klaster bernilai < 10%, yang
menunjukkan bahwa model memiliki kemampuan peramalan yang sangat
baik. Hasil peramalan menunjukkan bahwa harga saham sektor keuangan
periode mendatang cenderung stabil.

Kata Kunci: Harga Saham, Sektor Keuangan, Time Series Clustering Analysis,
Dynamic Time Warping, ARIMA.
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ABSTRACT

Time Series Clustering Approach for Forecasting Stock Prices in
Indonesia’s Financial Sector (By: Nurrahmi Alisya; Supervisors: Yeni
Rahkmawati and Maisarah, 2025, 102 pages)

Stocks are subject to price fluctuations that are difficult to predict, making
stock price forecasting an important task. However, the large number of listed
companies complicates the forecasting process, as each stock requires a
separate model that must be tested against various statistical assumptions. A
time series clustering approach can be used to group stocks with similar price
patterns, allowing forecasts to be conducted at the cluster level. This study
aims to analyze clusters in stock price data from the financial sector using a
time series clustering approach with Dynamic Time Warping (DTW) distance,
and to forecast cluster-level stock prices for future periods using the ARIMA
model. The analysis resulted in four clusters categorized as strong, with a
silhouette coefficient of 0.72. These clusters include stocks with low, medium,
upper-middle, and high price levels. The average MAPE value obtained from
the cluster-level models was below 10%, indicating a high level of forecasting
accuracy. The forecasting results suggest that stock prices in the financial
sector are likely to remain stable in the upcoming period.

Keywords: Stock Price, Financials Sector, Time Series Clustering Analysis,
Dynamic Time Warping, ARIMA
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