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ABSTRAK

Perbandingan Algoritma K-Means dan K-Medoids pada Pengelompokan
Kabupaten/Kota Acuan Penghitung Inflasi di Indonesia Berdasarkan
Kelompok Pengeluaran (Oleh: Regina Wati Nasyikin; Pembimbing: Yeni
Rahkmawati dan Fuad Muhajirin Farid, 2025; 46 halaman)

Inflasi merupakan indikator penting dalam menilai kestabilan negara serta
berperan krusial dalam arah kebijakan moneter dan fiskal. Inflasi dihitung
menggunakan Indeks Harga Konsumen yang terbagi dalam sebelas kelompok
pengeluaran. Tingkat inflasi year on year kelompok pengeluaran antar
kabupaten/kota di Indonesia cenderung berbeda. Sehingga diperlukan
analisis untuk mengelompokkan wilayah dengan pola inflasi yang mirip.
Metode clustering digunakan karena dapat mengidentifikasi kelompok
wilayah berdasarkan kemiripan data. Penelitian ini bertujuan menentukan
algoritma clustering terbaik antara K-Means dan K-Medoids menggunakan
jarak Euclidean dan Squared Euclidean. Pengklasteran dilakukan terhadap
kabupaten/kota acuan penghitung inflasi year on year berdasarkan kelompok
pengeluaran. Analisis dilakukan pada data bulan Maret, Juli dan Desember
2024. Penelitian ini juga menganalisis sebaran cluster secara geografis. Tahap
penelitian meliputi pre-processing data, penerapan algoritma clustering,
evaluasi menggunakan silhouette coefficient, dan visualisasi peta sebaran
cluster. Hasil menunjukkan bahwa algoritma K-Means dengan jarak Squared
Euclidean memberikan hasil pengklasteran terbaik. Nilai silhouette coefficient
untuk data bulan Maret sebesar 0.375 (cluster lemah), Juli sebesar 0.258
(cluster lemah), dan Desember sebesar 0.239 (cluster tidak terstruktur
dengan baik). Cluster yang terbentuk menggambarkan sebaran inflasi antar
wilayah di Indonesia. Hasil ini dapat menjadi dasar pengambilan kebijakan
pengendalian inflasi, khusunya pada cluster 2 yang memiliki inflasi year on
year relatif tinggi.

Kata Kunci: K-Means, K-Medoids, Euclidean, Squared Euclidean, Inflasi
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ABSTRACT

Comparison of K-Means and K-Medoids Algorithms in Clustering
Regencies/Cities Used as Reference for Inflation Calculation in Indonesia
Based on Expenditure Groups (By: Regina Wati Nasyikin; Supervisors: Yeni
Rahkmawati and Fuad Muhajirin Farid, 2025; 46 pages)

Inflation is an important indicator of a country’s economic stability and plays
a crucial role in shaping monetary and fiscal policies. Inflation is measured
using the Consumer Price Index (CPI), which is categorized into eleven
expenditure groups. Year-on-year inflation rates vary across regencies/cities
in Indonesia, requiring analysis to group regions with similar inflation
patterns. Clustering methods are suitable as they identify regional groupings
based on data similarity. This study aims to determine the best clustering
algorithm between K-Means and K-Medoids using Euclidean and Squared
Euclidean distances. Clustering is applied to regencies/cities that serve as
references in calculating year-on-year inflation based on by expenditure
group. The analysis uses data from March, July, and December 2024. This study
also analyzes the geographical distribution of the clusters. The research stages
include data preprocessing, implementation of clustering algorithms,
silhouette coefficient ‘evaluation, and visualization of cluster distribution
maps. Results indicate that K-Means with Squared Euclidean distance provides
the best clustering performance. The silhouette coefficient values are 0.375 for
March (weak cluster), 0.258 for July (weak cluster), and 0.239 for December
(poorly structured cluster). The resulting clusters illustrate the distribution of
inflation across regions in Indonesia. These findings can support the
formulating of inflation control policies, particularly for cluster 2, which show
relatively high year-on-year inflation.

Keywords: K-Means, K-Medoids, Euclidean, Squared Euclidean, Inflation
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