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ABSTRAK

IMPLEMENTASI LONG SHORT TERM MEMORY (LSTM) UNTUK
PERAMALAN CURAH HUJAN KOTA BANJARMASIN (Oleh: Riyani S.
Hapsari ; Pembimbing: Akhmad Yusuf, Nurul Huda, 2025; 133 halaman)

Intensitas curah hujan yang tinggi menjadi salah satu faktor dominan yang memicu
terjadinya banjir di Kota Banjarmasin, sebuah wilayah yang dikenal dengan julukan
“Kota Seribu Sungai”. Sebagai solusi atas situasi tersebut, dibutuhkan sistem
peramalan curah hujan yang mampu memberikan tingkat akurasi tinggi. Penelitian
ini memiliki tujuan untuk melakukan analisis peramalan curah hujan di Kota
Banjarmasin melalui penerapan metode Long Short-Term Memory (LSTM).
Sumber data yang digunakan didapat dari situs resmi BMKG Stasiun Meteorologi
Syamsudin Noor, mencakup periode waktu dari Januari 2014 hingga Desember
2022 dengan jumlah total 3287 data harian. Tahapan pengolahan data meliputi
seleksi dan pembersihan data, identifikasi outlier menggunakan boxplot, serta
normalisasi dengan metode MinMaxScaler. Langkah berikutnya setelah tahap
prapemrosesan adalah melakukan pembagian data yakni data pelatihan dan
pengujian. Model LSTM diuji menggunakan ukuran batch size 64 dengan variasi
jumlah epoch pada 25, 50, 100, 150, dan 200. Hasil evaluasi menunjukkan bahwa
konfigurasi terbaik diperoleh ketika 90% data training dan 10% data testing. Nilai
akurasi tertinggi tercapai pada epoch ke-200 dengan Root Mean Square Error
(RMSE) sebesar 8,89 untuk data training dan 6,95 untuk data festing. Hasil ini
menunjukkan bahwa penerapan metode LSTM mampu memberikan hasil
peramalan yang optimal dalam meramalkan curah hujan di Kota Banjarmasin.

Kata Kkunci: Long Short Term Memory (LSTM), Peramalan curah hujan,
Banjarmasin, Deret waktu
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ABSTRACT

IMPLEMENTATION OF LONG SHORT TERM MEMORY (LSTM) FOR
RAINFALL FORECASTING IN BANJARMASIN CITY (By : Riyani S.
Hapsari ; Supervisor : Akhmad Yusuf, Nurul Huda, 2025 ; 133 pages)

High rainfall intensity is one of the main factors that cause flooding in the city of
Banjarmasin, also known as the “City of a Thousand Rivers”. To address this
situation, we need a rainfall forecasting system that can provide a high level of
accuracy. This study analyzes rainfall forecasting in the city using the Long Short-
Term Memory (LSTM) method. Data were obtained from the official website
BMKG Syamsudin Noor Meteorological Station and cover the period from January
2014 to December 2022, comprising 3287 daily data points. The data processing
stages include selecting and cleaning the data, identifying outliers using boxplots,
and normalizing the data using the MinMaxScaler method. After preprocessing, the
data is divided into training and testing data. We tested the LSTM model using a
batch size of 64 and varied the number of epochs at 25, 50, 100, 150 and 200.
Evaluation results showed that the optimal configuration used 90% training data
and 10% testing data. The highest accuracy was achieved at the 200th epoch, with
an RMSE of 8,89 for the training data and 6,95 for the testing data. These results
demonstrate the effectiveness of applying the LSTM method to forecasting rainfall
in Banjarmasin City.

Keywords: Long Short-Term Memory (LSTM), Rainfall forecasting, Banjarmasin,
Time series
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DAFTAR LAMBANG DAN SINGKATAN

: Forget gate

: Fungsi sigmoid

: Nilai weight untuk forget gate

: Nilai output sebelum orde ke t
: Nilai input pada order ke t

: Nilai bias pada forget gate

: weight

: Jumlah data

: Input gate

: Nilai weight untuk input gate

: Nilai bias pada input

: Nilai baru yang dapat ditambahkan ke cell state
: Nilai bias pada cell state

: Cell state
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: Output gate

: Nilai weight untuk output gate

: Nilai bias pada output gate

: Nilai output orde ke t

: Output gate
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