Perbandingan Pengelompokan Indikator Penyusun IKPS
Tahun 2023 menggunakan metode Agglomerative
Hierarchical Clustering (AHC), Fuzzy C-Means (FCM), dan
Kombinasi AHC-FCM

SKRIPSI

untuk memenuhi persyaratan
dalam menyelesaikan program sarjana Strata-1 Statistika

Oleh
INDAH PRIMASDALI
NIM. 2211017220012

PROGRAM STUDI S-1 STATISTIKA
FAKULTAS MATEMATIKA DAN ILMU PENGETAHUAN ALAM
UNIVERSITAS LAMBUNG MANGKURAT
BANJARBARU
MEI 2026



Perbandingan Pengelompokan Indikator Penyusun IKPS
Tahun 2023 menggunakan metode Agglomerative
Hierarchical Clustering (AHC), Fuzzy C-Means (FCM), dan
Kombinasi AHC-FCM

SKRIPSI

untuk memenuhi persyaratan
dalam menyelesaikan program sarjana Strata-1 Statistika

Oleh
INDAH PRIMASDALI
NIM. 2211017220012

PROGRAM STUDI S-1 STATISTIKA
FAKULTAS MATEMATIKA DAN ILMU PENGETAHUAN ALAM
UNIVERSITAS LAMBUNG MANGKURAT
BANJARBARU
MEI 2026

ii



SKRIPSI

Perbandingan Pengelompokan Indikator Penyusun IKPS
Tahun 2023 menggunakan metode Agglomerative
Hierarchical Clustering (AHC), Fuzzy C-Means (FCM), dan
Kombinasi AHC-FCM

Oleh
Indah Primasdali

NIM. 2211017220012

Telah dipertahankan pada hari Rabu, 20-05-2026 dan disetujui oleh dosen
pembimbing dan dosen penguji sebagai berikut:

Pembimbing | Penguiji |

Selvi Annisa, S.Si.. M.Si
NIP. 199212262022032016

Pembimbing II Penguji Il

(A

o

A u um, S.Stat., M.Si Fakhriyah, S.Si.T.. M.KM.
NIP. 199601092024062003 NIP. 198507132019032017

Banjarbaru, g jon. 2026
Mengetahui,
Kgordinator Program Studi Statistika

iii



PERNYATAAN

Dengan ini saya menyatakan bahwa dalam skripsi ini tidak terdapat karya
yang pernah diajukan untuk memperoleh gelar kesarjanaan di suatu
Perguruan Tinggi, dan sepanjang pengetahuan saya juga tidak terdapat karya
atau pendapat yang pernah ditulis atau diterbitkan oleh orang lain, kecuali
yang secara tertulis diacu dalam naskah ini dan disebutkan dalam daftar
pustaka.

Banjarbaru, 15 Mei 2026

NIM. 2211017220012



ABSTRAK

Perbandingan Pengelompokan Indikator Penyusun IKPS Tahun 2023
menggunakan metode Agglomerative Hierarchical Clustering (AHC),
Fuzzy C-Means (FCM), dan Kombinasi AHC-FCM (Oleh: Indah Primasdali;
Pembimbing: Selvi Annisa dan Al Hujjah Asianingrum, 2026; 49 halaman)

Stunting masih menjadi permasalahan gizi kronis yang berdampak terhadap
kualitas sumber daya manusia Indonesia. Pemerintah melakukan upaya
percepatan penurunan stunting melalui berbagai program yang salah satunya
dipantau menggunakan Indeks Khusus Penanganan Stunting (IKPS). Meskipun
secara nasional menunjukkan tren peningkatan, masih terdapat ketimpangan
capaian antarwilayah, sehingga diperlukan pendekatan analitis untuk
mengelompokkan wilayah berdasarkan karakteristik indikator stunting.
Penelitian ini bertujuan untuk mengelompokkan provinsi di Indonesia
berdasarkan IKPS tahun 2023 menggunakan metode Agglomerative
Hierarchical Clustering (AHC), Fuzzy C-Means (FCM), dan kombinasi AHC-FCM,
serta membandingkan kinerja ketiga metode. Data yang digunakan berasal
dari 34 provinsi dengan 11 indikator penyusun IKPS yang mencakup aspek
kesehatan, gizi, perumahan, pangan, pendidikan, dan perlindungan sosial.
Hasil penelitian menunjukkan bahwa jumlah klaster optimal adalah dua
klaster, dimana metode AHC dengan pendekatan complete linkage dan ward
method menghasilkan nilai Calinski-Harabasz Index dan Silhouette Coefficient
tertinggi dibandingkan FCM dan kombinasi AHC-FCM. Hasil pengelompokan
menunjukkan Klaster 1 terdiri dari 30 provinsi dengan capaian indikator yang
lebih tinggi, sedangkan Klaster 2 terdiri dari 4 provinsi di wilayah Indonesia
timur dengan capaian indikator yang lebih rendah. Klaster kedua lebih rentan
terhadap permasalahan stunting sehingga memerlukan perhatian dan
intervensi yang lebih intensif dari pemerintah.

Kata Kunci: Stunting, IKPS, Clustering, Agglomerative Hierarchical Clustering,
Fuzzy C-Means, AHC-FCM



ABSTRACT

Comparison of the Clustering of IKPS Indicators for 2023 Using the
Agglomerative Hierarchical Clustering (AHC), Fuzzy C-Means (FCM), and
AHC-FCM Combination Methods (By: Indah Primasdali; Supervisors: Selvi
Annisa and Al Hujjah Asianingrum, 2026; 49 page)

Stunting remains a chronic nutritional problem that affects the quality of
human resources in Indonesia. The government has made various efforts to
accelerate stunting reduction, one of which is monitored through the Special
Index for Stunting Management (IKPS). Although the national trend shows
improvement, disparities across regions still persist, requiring an analytical
approach to cluster regions based on stunting indicator characteristics. This
study aims to cluster provinces in Indonesia based on the 2023 IKPS using
Agglomerative Hierarchical Clustering (AHC), Fuzzy C-Means (FCM), and the
AHC-FCM combination methods, as well as to compare their performance. The
data were obtained from 34 provinces with 11 IKPS indicators covering health,
nutrition, housing, food, education, and social protection. The results show
that the optimal number of clusters is two. AHC with complete linkage and
ward methods produced the highest Calinski-Harabasz Index and Silhouette
Coefficient values compared to FCM and AHC-FCM. Cluster 1 consists of 30
provinces with relatively higher indicator achievements, while Cluster 2
consists of 4 provinces in eastern Indonesia with lower achievements.
Provinces in Cluster 2 are more vulnerable to stunting and require greater
attention and more intensive government intervention.

Keywords: Stunting, IKPS, Clustering, Agglomerative Hierarchical Clustering,
Fuzzy C-Means, AHC-FCM
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