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ABSTRAK

Musik merupakan bunyi yang diterima oleh individu dan berbeda-beda
berdasarkan sejarah, lokasi, budaya dan selera individu. Definisi sejati tentang
musik juga bermacam-macam di antaranya bahwa musik adalah bunyi/kesan
terhadap sesuatu yang ditangkap oleh indera pendengar. Untuk mengatasi
permasalahn yang ada, dilakukanlah klasifikasi genre musik dengan
menggunakan model Convolutional Neural Network (CNN). Adapun komponen
yang digunakan merupakan dataset dari GTZAN serta teknik augmentasi untuk
dijadikan perbandingan dari audio yang digunakan. Tindakan yang dilakukan
adalah mengukur nilai akurasi dari model CNN dan untuk mengetahui
perbandingan performa model CNN dalam mengklasifikasikan audio tanpa
augmentasi dan dengan augmentasi. Hasil pengujian performa pada model yang
digunakan untuk mengetahui nilai akurasi dari model didapatkan hasil validation
accuracy sebesar 72,12%. Berdasarkan hasil tersebut, dapat disimpulkan bahwa
penggunaan augmentasi data dapat meningkatkan akurasi dari model dan untuk
memaksimalkannya dapat menggunakan efek augmentasi yang lebih sedikit, serta
penggunaan dropout juga berfungsi dalam mengatasi overfitting pada model.

Kata kunci : Akurasi, Augmentasi, CNN, Genre, Klasifikasi, Musik.



ABSTRACT

Music is the sound received by individuals and varies based on history,
location, culture and individual tastes. The true definition of music also varies,
including that music is the sound/impression of something captured by the
listener's senses. To overcome existing problems, music genre classification was
carried out using the Convolutional Neural Network (CNN) model. The
components used are datasets from GTZAN as well as augmentation techniques to
make comparisons of the audio used. The action taken is to measure the accuracy
value of the CNN model and to find out the comparison of the performance of the
CNN model in classifying audio without augmentation and with augmentation.
The results of performance testing on the model used to determine the accuracy
value of the model showed a validation accuracy of 72.12%. Based on these
results, it can be concluded that the use of data augmentation can increase the
accuracy of the model and to maximize it you can use fewer augmentation effects,

and the use of dropout also functions in overcoming overfitting in the model.

Keywords : Accuracy, Augmentation, CNN, Classification, Genre, Music.
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