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ABSTRAK

KOMPARASI ALGORITMA BOOSTING PADA KLASIFIKASI
PENYAKIT TUMOR GLIOMA DENGAN PENYEIMBANGAN DATA
MENGGUNAKAN ADASYN

(Oleh: Arifah Annisa Rahmi; Pembimbing: Triando Hamonangan Saragih,
S.Kom., M.Kom. dan Muhammad Itqan Mazdadi, S.Kom, M.Kom.; 2026; 73
halaman)

Glioma merupakan salah satu jenis tumor otak yang memiliki tingkat keganasan
berbeda sehingga diperlukan proses klasifikasi yang tepat untuk membantu
diagnosis. Namun, pada data klasifikasi glioma sering ditemukan kondisi data
yang tidak seimbang, di mana jumlah data pada salah satu kelas lebih dominan
dibandingkan kelas lainnya. Penelitian ini bertujuan untuk membandingkan
performa algoritma boosting serta menganalisis pengaruh penerapan metode
ADASYN pada klasifikasi glioma. Dataset yang digunakan yaitu Glioma
Grading Clinical and Mutation Features Dataset dari UCI Machine Learning
Repository dengan jumlah data sebanyak 839 data. Penelitian menggunakan
algoritma Gradient Boosting, XGBoost, dan CatBoost dengan metode Stratified
10-Fold Cross Validation. Hasil penelitian menunjukkan bahwa model terbaik
diperoleh oleh Gradient Boosting dengan ADASYN dengan nilai accuracy
sebesar 0,8725, recall sebesar 0,9319, F1-score sebesar 0,8606, dan AUC sebesar
0,9156. Penerapan ADASYN juga meningkatkan performa model terbaik,
ditunjukkan dengan kenaikan nilai recall sebesar 3,45% dan F1-score sebesar
1,70% dibandingkan tanpa ADASYN. Berdasarkan hasil penelitian, algoritma
boosting dengan penerapan ADASYN dapat digunakan dengan cukup baik untuk
melakukan klasifikasi glioma pada data yang tidak seimbang.

Kata Kunci: klasifikasi glioma, ADASYN, data tidak seimbang, boosting
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ABSTRACT

COMPARISON OF BOOSTING ALGORITHMS FOR GLIOMA
CLASSIFICATION USING ADASYN-BASED DATA BALANCING

(By: Arifah Annisa Rahmi; Supervisor: Triando Hamonangan Saragih, S.Kom.,
M.Kom. and Muhammad Iltgan Mazdadi, S.Kom, M.Kom.; 2026, 73 pages)

Glioma is a type of brain tumor with varying degrees of malignancy, necessitating
an accurate classification process to aid in diagnosis. However, glioma
classification datasets often suffer from data imbalance, where the number of
data points in one class significantly outnumbers those in other classes. This
study aims to compare the performance of boosting algorithms and analyze the
impact of applying the ADASYN method on glioma classification. The dataset
used is the Glioma Grading Clinical and Mutation Features Dataset from the
UCI Machine Learning Repository, containing 839 data points. The study
employed the Gradient Boosting, XGBoost, and CatBoost algorithms using the
Stratified 10-Fold Cross-Validation method. The results showed that the best
model was achieved by Gradient Boosting with ADASYN, yielding an accuracy
of 0.8725, a recall 0of 0.9319, an Fl-score of 0.8606, and an AUC of 0.9156. The
application of ADASYN also improved the performance of the best model, as
evidenced by an increase in recall of 3.45% and an increase in the Fl-score of
1.70% compared to without ADASYN. Based on the results of this study, boosting
algorithms with the application of ADASYN can be used quite effectively for
glioma classification on imbalanced data.

Keywords: glioma classification, ADASYN, imbalanced data, boosting
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