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ABSTRAK

PERBANDINGAN KINERJA METODE XLM DAN XLM ROBERTA DALAM
IDENTIFIKASI LAPORAN BENCANA ALAM DI MEDIA SOSIAL

(Oleh: Maimunah; Pembimbing: Mohammad Reza Faisal, S.T., M.T., PhD, Triando Hamonangan
Saragih, S.Kom, M.Kom, Andi Farmadi, M.T, Rudy Herteno S.Kom, M.Kom; 2026; 47 halaman)

Bencana alam sering terjadi di Indonesia dan media sosial seperti X (Twitter) menjadi sumber
informasi real-time. Penelitian ini bertujuan mengidentifikasi laporan bencana alam dari tweet
berbahasa Indonesia dengan membandingkan kinerja model Cross-lingual Language Model
(XLM) dan XLM-RoBERTa (XLM-R). Dataset yang digunakan adalah Natural Disaster on
Twitter (Indonesia) yang terdiri dari 3.000 tweet untuk setiap bencana (banjir, gempa, kebakaran)
dengan tiga kelas: eyewitness, noneyewitness, dan dontknow. Setelah preprocessing, data dibagi
dengan rasio 80:10:10 untuk pelatihan, validasi, dan pengujian. Model di-*fine-tune*
menggunakan hyperparameter yang sama (learning rate 5e-6, batch size 16, max length 128). Hasil
evaluasi menunjukkan bahwa XLM-R secara konsisten mengungguli XLLM dengan akurasi rata-
rata 84,33% dibandingkan 78,11%. Akurasi tertinggi dicapai pada kategori kebakaran (XLM:
85,67%, XLM-R: 88,67%). Hasil ini menunjukkan bahwa XLM-R lebih efektif dalam
mengklasifikasikan laporan bencana dari media sosial berbahasa Indonesia karena arsitektur dan
corpus pretraining yang lebih besar. Implikasi penelitian ini adalah model XLM-R dapat
diintegrasikan ke dalam sistem pemantauan bencana berbasis media sosial untuk respon yang lebih
cepat dan akurat.

Kata kunci: Bencana Alam, Klasifikasi Teks, XLM, XLM-RoBERTa, Media Sosial, Bahasa

Indonesia
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ABSTRACT

PERFORMANCE COMPARISON OF XILM AND XLM-ROBERTA FOR IDENTIFYING
NATURAL DISASTER REPORTS ON SOCIAL MEDIA

(By: Maimunah; Supervisor: Mohammad Reza Faisal, S.T., M.T., PhD, Triando Hamonangan
Saragih, S.Kom, M.Kom, Andi Farmadi, M.T, Rudy Herteno S.Kom, M.Kom, 2026, 47 pages)

Natural disasters frequently occur in Indonesia, and social media platforms such as X (formerly
Twitter) have become an important source of real-time information. This study aims to identify
natural disaster reports from Indonesian-language tweets by comparing the performance of
Cross-lingual Language Model (XLM) and XLM-RoBERTa (XLM-R). The dataset used is Natural
Disaster on Twitter (Indonesia), comprising 3,000 tweets for each disaster type (flood, earthquake,
and fire) labeled into three classes: eyewitness, non-eyewitness, and dontknow. The data were split
80:10:10 for training, validation, and testing. Both models were fine-tuned using the same
hyperparameters (learning rate S5e-6, batch size 16, maximum sequence length 128). The
evaluation results show that XLM-R consistently outperforms XLM, with an average accuracy of
84.33% compared with 78.11%. The highest accuracy for both models is achieved in the fire
category, while the earthquake category is the most challenging. Confusion-matrix analysis
indicates that XLM-R is more effective in predicting the eyewitness and non-eyewitness classes
and reduces misclassification of the dontknow class. The findings support integrating XLM-R into
Indonesian social-media—based disaster monitoring systems to enable faster and more accurate
response.

Keywords: Natural Disaster, Text Classification, XLM, XLM-RoBERTa, Social Media, Indonesian
Language
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Assalamualaikum Warahmatullahi Wabarakatuh.
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