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ABSTRAK

Analisis Faktor Penentu dan Potensi Akselerasi Pembangunan Manusia
di Pulau Jawa dan Kalimantan: Pendekatan Clustering dan Regresi
Logistik Bayesian (Oleh: Ade Irawan; Pembimbing: Dewi Anggraini dan
Maisarah, 2026; 64 halaman)

Pembangunan manusia merupakan indikator penting dalam menilai
kualitas hidup masyarakat melalui aspek kesehatan, pendidikan, dan ekonomi.
Penelitian ini bertujuan mengelompokkan kabupaten/kota berdasarkan
karakteristik pembangunan manusia, mengidentifikasi faktor yang
memengaruhi peluang suatu wilayah masuk ke kelompok pembangunan
manusia relatif tinggi, serta mengevaluasi potensi akselerasi pembangunan
melalui simulasi intervensi. Data yang digunakan adalah komponen penyusun
Indeks Pembangunan Manusia (IPM) tahun 2024 pada 175 kabupaten/kota di
Pulau Jawa dan Kalimantan, yaitu Umur Harapan Hidup (UHH), Harapan Lama
Sekolah (HLS), Rata-rata Lama Sekolah (RLS), dan Pengeluaran per Kapita.
Analisis dilakukan menggunakan Hierarchical Clustering dengan Ward’s
Method dan Euclidean Distance, kemudian dilanjutkan dengan Regresi Logistik
Bayesian. Hasil penelitian menunjukkan terbentuk dua kelompok utama, yaitu
Status Pembangunan Manusia Relatif (SPMR) tinggi sebanyak 53
kabupaten/kota dan SPMR rendah sebanyak 122 kabupaten/kota. Hasil
regresi menunjukkan bahwa UHH, RLS, dan Pengeluaran per Kapita
berpengaruh positif signifikan terhadap peluang masuk ke kelompok SPMR
tinggi, sedangkan HLS tidak signifikan. Variabel RLS merupakan faktor yang
paling dominan. Model memiliki akurasi sebesar 99,43% dan Brier Score
sebesar 0,0083. Simulasi intervensi menunjukkan bahwa peningkatan RLS
berpotensi meningkatkan peluang beberapa daerah untuk masuk ke
kelompok SPMR tinggi, sehingga peningkatan pendidikan dapat menjadi
strategi penting dalam mendorong pembangunan manusia.

Kata Kunci: Hierarchical Clustering, Regresi Logistik Bayesian, Pembangunan
Manusia, Rata-rata Lama Sekolah, Ward’s Method.
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ABSTRACT

Determinant Factors and Potential Acceleration of Human Development
in Java and Kalimantan: A Clustering and Bayesian Logistic Regression
Approach (By: Ade Irawan; Supervisors: Dewi Anggraini and Maisarah, 2026;
64 pages)

Human development is an important indicator for assessing people's quality
of life through health, education, and economic dimensions. This study aims to
classify regencies/cities based on their human development characteristics,
identify factors influencing the probability of a region belonging to the high
human development group, and evaluate the potential acceleration of human
development through intervention simulations. The data used consist of the
2024 Human Development Index (HDI) components for 175 regencies/cities
in Java and Kalimantan, namely Life Expectancy (LE), Expected Years of
Schooling (EYS), Mean Years of Schooling (MYS), and Expenditure per Capita.
The analysis was conducted using Hierarchical Clustering with Ward’s Method
and Euclidean Distance, followed by Bayesian Logistic Regression. The results
revealed two main groups, namely High Relative Human Development Status
(RHDS) consisting of 53 regencies/cities and Low RHDS consisting of 122
regencies/cities. The regression results showed that LE, MYS, and Expenditure
per Capita had a significant positive effect on the probability of belonging to
the high RHDS group, while EYS was not statistically significant. MYS was
identified as the most dominant factor. The model achieved an accuracy of
99.43% and a Brier Score of 0.0083. Intervention simulations indicated that
increasing MYS has the potential to raise the probability of several regions
moving into the high RHDS group. Therefore, improving educational
attainment can be considered an important strategy for promoting human
development.

Keywords: Hierarchical Clustering, Bayesian Logistic Regression, Human
Development, Mean Years of Schooling, Ward’s Method.
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