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ABSTRAK

Peramalan Harga Komoditas Beras di Indonesia Berbasis Algoritma
Ensemble Boosting (Oleh: Muhammad Jimmy Saputra; Pembimbing: Yeni
Rahkmawati dan Selvi Annisa, 2026; 45 halaman)

Beras merupakan komoditas pangan pokok yang memiliki peran penting
dalam ketahanan pangan dan stabilitas ekonomi di Indonesia. Tingkat
konsumsi beras masyarakat yang sangat tinggi menjadikan komoditas ini
memiliki kontribusi besar terhadap inflasi, sehingga fluktuasi harganya perlu
dipantau dan diprediksi secara akurat. Oleh karena itu, peramalan harga beras
menjadi penting sebagai dasar pengambilan kebijakan dalam menjaga
stabilitas harga dan ketahanan pangan nasional. Penelitian ini bertujuan untuk
menganalisis dan membandingkan kinerja model ensemble boosting dalam
meramalkan harga komoditas beras di Indonesia serta menentukan model
dengan akurasi terbaik. Data yang digunakan berupa data deret waktu harian
harga beras medium nasional periode Januari 2021 hingga Januari 2026 yang
diperoleh dari Badan Pangan Nasional. Pemodelan dilakukan menggunakan
Gradient Boosting Machine (GBM) dan Light Gradient Boosting Machine
(LightGBM) dengan optimasi hyperparameter menggunakan Optuna serta
evaluasi menggunakan RMSE, MAE, dan MAPE. Hasil penelitian menunjukkan
bahwa model LightGBM dengan optimasi hyperparameter memberikan
kinerja terbaik pada data uji dengan nilai RMSE sebesar 66.389, MAE sebesar
50.213, dan MAPE sebesar 0.362%. Peramalan untuk periode 89 hari ke depan
menunjukkan bahwa harga beras diperkirakan bergerak relatif stabil pada
kisaran Rp13,360/Kg hingga Rp13,395/Kg. Tidak terlihat adanya lonjakan
maupun penurunan harga yang tajam, sehingga dalam jangka pendek harga
beras diperkirakan berada dalam kondisi relatif stabil tanpa indikasi
perubahan ekstrem berdasarkan pola historis.

Kata Kunci: Harga Beras, Ensemble Boosting, GBM, LightGBM, Peramalan
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ABSTRACT

Forecasting Rice Commodity Prices in Indonesia Using Ensemble
Boosting Algorithms (By: Muhammad Jimmy Saputa; Yeni Rahkmawati and
Selvi Annisa, 2026; 45 pages)

Rice is a staple food commodity that plays an important role in food security
and economic stability in Indonesia. The very high level of rice consumption
among Indonesian society makes this commodity a major contributor to
inflation, so its price fluctuations need to be monitored and predicted
accurately. Therefore, forecasting rice prices is essential as a basis for policy
making in maintaining price stability and national food security. This study
aims to analyze and compare the performance of ensemble boosting models in
forecasting rice commodity prices in Indonesia and to determine the model
with the best accuracy. The data used are daily time series data of national
medium rice prices from January 2021 to January 2026 obtained from the
National Food Agency. The modeling process employs Gradient Boosting
Machine (GBM) and Light Gradient Boosting Machine (LightGBM) with
hyperparameter optimization using Optuna, and model performance is
evaluated using RMSE, MAE, and MAPE. The results show that the LightGBM
model with hyperparameter optimization provides the best performance on
the testing data with an RMSE of 66.389, MAE of 50.213, and MAPE of 0.362%.
Forecasting for the next 89 days indicates that rice prices are expected to
remain relatively stable within the range of Rp13,360/kg to Rp13,395/kg. No
sharp increases or decreases in prices are observed; therefore, in the short
term, rice prices are expected to remain relatively stable, with no indication of
extreme changes based on historical patterns.

Keywords: Rice, Ensemble Boosting, GBM, LightGBM, Forecasting
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