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ABSTRAK

IMPLEMENTASI SELEKSI FITUR ALGORITMA GENETIKA PADA
KLASIFIKASI SITUS PHISING DENGAN NAIVE BAYES
(Oleh: Muhammad Yasir Habibie; Pembimbing: Muhammad Itgan Mazdadi, S.Kom.,
M.Kom dan Irwan Budiman, S.T., M.Kom; 2024; 42 halaman)

Phising merupakan penipuan yang menggunakan manipulasi psikologis untuk mencuri
informasi sensitif seperti kata sandi atau informasi pribadi lainnya yang merugikan bagi
pengguna internet. Penggunaan teknik-teknik kecerdasan buatan seperti machine
learning dinilai sangat efektif dalam mendeteksi situs phishing dengan tingkat akurasi
yang tinggi. Naive Bayes merupakan salah satu algoritma klasifikasi yang populer dalam
machine learning dengan kelebihan utama yaitu kesederhanaannya yang memungkinkan
untuk dilatih dengan cepat bahkan dengan dataset yang besar, sehingga cocok untuk
diaplikasikan pada sumber daya yang terbatas. Meski demikian, Naive Bayes memiliki
kelemahan yaitu sangat sensitif dalam pemilihan fitur, oleh karena itu algoritma genetika
digunakan untuk menutupi kelemahan dari Naive Bayes dengan mencari kombinasi fitur
terbaik yang dapat meningkatkan akurasi prediksi dari Naive Bayes. Hasil penelitian
menunjukkan bahwa seleksi fitur menggunakan algoritma genetika pada klasifikasi situs
phising menghasilkan akurasi sebesar 93,08%. Seleksi fitur dengan algoritma genetika
dapat memberikan peningkatan kinerja yang signifikan pada model Naive Bayes dengan
peningkatan akurasi sebesar 31,34% dibandingkan dengan penggunaan seluruh fitur
tanpa seleksi.

Kata kunci: Phising, Naive Bayes, Seleksi Fitur, Algoritma Genetika.



ABSTRACT

IMPLEMENTATION OF GENETIC ALGORITHM FEATURE SELECTION IN
PHISING WEBSITE CLASSIFICATION USING NAIVE BAYES

(By: Muhammad Yasir Habibie; Supervisor: Muhammad Itqan Mazdadi, S.Kom., M.Kom
and Irwan Budiman, S.T., M.Kom; 2024; 42 pages)

Phishing is a fraud that uses psychological manipulation to steal sensitive information
such as passwords or other personal information that is detrimental to internet users. The
use of artificial intelligence techniques such as machine learning is considered very
effective in detecting phishing sites with a high level of accuracy. Naive Bayes is a
popular classification algorithm in machine learning with the main advantage being its
simplicity which allows it to be trained quickly even with large datasets, making it suitable
for application on limited resources. However, Naive Bayes has a weakness, namely that
it is very sensitive in feature selection, therefore genetic algorithms are used to cover the
weaknesses of Naive Bayes by looking for the best combination of features that can
increase the prediction accuracy of Naive Bayes. The research results show that feature
selection using a genetic algorithm for classifying phishing sites produces an accuracy
of 93.08%. Feature selection with a genetic algorithm can provide a significant
performance increase in the Naive Bayes model with an increase in accuracy of 31.34%
compared to using all features without selection.

Keywords: Phising, Naive Bayes, Feature Selection, Genetic Algorithm.
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