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ABSTRAK

PENGARUH HYPERPARAMETER TUNING DENGAN GRID

SEARCH PADA MODEL KLASIFIKASI BENCANA ALAM
(Oleh: Maulana Ainur Rafiq; Pembimbing: Mohammad Reza Faisal, S.Si., S.T.,
M.T., Ph.D. dan Radityo Adi Nugroho, S.T., M.Kom.; 2025; 35 halaman)

Media sosial memiliki peran yang sangat penting dalam memberikan informasi
terkait bencana alam yang dapat membantu mempercepat respons terhadap
bencana. Pesan pesan yang dibagikan oleh pengguna media sosial dapat
memberikan informasi berharga tentang kejadian bencana alam. Penggunaan model
2D CNN yang dikombinasikan dengan LSTM telah dilakukan dalam penelitian
sebelumnya untuk klasifikasi bencana alam. Teknik word embedding seperti
Word2Vec, FastText, dan GloVe telah digunakan, tetapi keterbatasan dalam
representasi kata yang digunakan masih ada. Penelitian ini bertujuan untuk
mengatasi kekurangan tersebut dengan menambahkan teks Wikipedia dalam proses
word embedding, yang diharapkan dapat memperkaya representasi kata. Selain itu,
penelitian ini juga menerapkan teknik tuning pada hyperparameter menggunakan
metode grid search yang bertujuan untuk mengoptimalkan performa model 2D
CNN + LSTM. Hasil yang diperoleh dari penelitian ini menunjukkan akurasi yang
lebih baik dibandingkan dengan penelitian sebelumnya, dengan nilai akurasi
mencapai 83.55% untuk banjir, 92.11% untuk kebakaran hutan, dan 81.83% untuk
gempa bumi. Hasil ini membuktikan bahwa penambahan teks Wikipedia pada word
embedding dan pengoptimalan model 2D CNN + LSTM melalui hyperparameter
tuning dengan grid search mampu meningkatkan akurasi model secara signifikan.

Kata kunci: natural disaster, hybrid CNN LSTM, word embedding, text
classification, hyperparameter tuning



ABSTRACT

THE EFFECT OF HYPERPARAMETER TUNING USING GRID

SEARCH ON NATURAL DISASTER CLASSIFICATION MODELS
(By: Maulana Ainur Rafiq; Supervisor: Mohammad Reza Faisal, S.Si., S.T., M.T,,
Ph.D. dan Radityo Adi Nugroho, S.T., M.Kom.; 2025; 35 pages)

Social media plays a crucial role in providing information related to natural
disasters, which can help accelerate the response to such events. Messages shared
by social media users can offer valuable insights into natural disaster occurrences.
The use of a 2D CNN model combined with LSTM has been applied in previous
research for classifying natural disasters. Word embedding techniques such as
Word2Vec, FastText, and GloVe have been utilized, but there are still limitations in
the word representations used. This research aims to address these shortcomings
by incorporating wikipedia text into the word embedding process, which is expected
to enhance word representations. Additionally, the research also applies
hyperparameter tuning using a grid search method to optimize the performance of
the 2D CNN + LSTM model. The results obtained from this research show improved
accuracy compared to previous research, with accuracy values reaching 83.55%
for floods, 92.11% for forest fires, and 81.83% for earthquakes. These findings
demonstrate that the inclusion of wikipedia text in word embedding and the
optimization of the 2D CNN + LSTM model through hyperparameter tuning with
grid search significantly improve the model's accuracy.

Keywords: natural disaster, hybrid CNN LSTM, word embedding, text
classification, hyperparameter tuning
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