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ABSTRAK

Penerapan RFECV dan SMOTE-NC dalam Model Random Forest untuk
Klasifikasi Indikasi Diabetes (Oleh: Novia Ramadhani Putri Zaskia;
Pembimbing: Fuad Muhajirin Farid dan Selvi Annisa, 2025; 83 halaman)

Teknologi untuk mengumpulkan dan menyajikan data berkembang semakin
pesat sehingga penyimpanan data semakin efisien. Hal ini membuat data
memiliki ukuran dimensi yang lebih besar, salah satunya yaitu data indikasi
penyakit diabetes dari survei BRFSS Amerika Serikat. Data berdimensi besar
seringkali memiliki sebagian variabel prediktor yang kurang berkontribusi
terhadap prediksi variabel target. Selain itu, data berdimensi besar sering
mengalami masalah imbalance class atau ketidakseimbangan kelas yang dapat
mengganggu proses analisis, terutama analisis klasifikasi. Kedua masalah ini
dapat diatasi dengan penerapan seleksi fitur RFECV dan teknik resampling
SMOTE-NC. Penelitian ini bertujuan untuk mengimplementasikan RFECV dan
SMOTE-NC dalam model random forest dan mengetahui performa kinerja
model dalam mengklasifikasikan indikasi diabetes. Pembentukan model
diawali dengan membangun model random forest menggunakan data training,
kemudian menerapkan model tersebut ke dalam algoritma RFECV untuk
mengeliminasi variabel yang kurang berpengaruh. Analisis dilanjutkan dengan
me-resampling data training menggunakan SMOTE-NC, kemudian melatih
kembali model random forest menggunakan data training baru. Proses
dilanjutkan dengan menguji model menggunakan data testing dan
mengevaluasinya. Dari hasil evaluasi, diperoleh performa model dengan nilai
sensitivitas sebesar 0.64393, spesifisitas sebesar 0.76079, balanced accuracy
sebesar 0.70236, dan nilai AUC sebesar 0.77489 dengan tingkat Klasifikasi
Cukup.

Kata Kunci: Imbalance Class, RFECV, SMOTE-NC, Random Forest, Indikasi
Penyakit Diabetes
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ABSTRACT

Implementation of RFECV and SMOTE-NC in Random Forest Model for
Diabetes Indication Classification (By: Novia Ramadhani Putri Zaskia;
Supervisors: Fuad Muhajirin Farid and Selvi Annisa; 83 page)

Technology for data collection and presentation is advancing rapidly, making
storage increasingly efficient. This expands data dimensions, including
diabetes indication data from the U.S. BRFSS survey. Large-dimensional data
often includes predictor variables that do not contribute to target variable
prediction. Additionally, large-dimensional data often face imbalanced class
issues, which can disrupt the classification analysis process. These issues can
be addressed using RFECV and SMOTE-NC. This study aims to implement
RFECV and SMOTE-NC in a random forest model and evaluate its performance
in classifying indications of diabetes. Model building begins with building a
random forest using training data, then applying RFECV to eliminate less
influential variables. The analysis continues with SMOTE-NC resampling of the
training data, followed by retraining the random forest model using the new
training data. The process proceeds with model testing using the testing data,
followed by evaluation. From the evaluation results, the model performance
was obtained with a sensitivity value of 0.64393, a specificity of 0.76079, a
balanced accuracy of 0.70236, and an AUC value of 0.77489 with a Fair
Classification level.

Keywords: Imbalance Class, RFECV, SMOTE-NC, Random Forest, Diabetes
Indication
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