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ABSTRAK

PERBANDINGAN ARSITEKTUR ALEXNET DAN RESNET-50 PADA
CONVOLUTIONAL NEURAL NETWORK UNTUK KLASIFIKASI BUNGA
(Oleh: Selamat Irianto; Pembimbing: Irwan Budiman, S.T., M.Kom.; Dwi Kartini,
S.Kom., M.Kom.; 2024; 77 halaman)

Pengenalan jenis bunga berdasarkan gambar merupakan tantangan dalam image
processing dan computer vision dengan struktur bunga yang kompleks dan memiliki
karakteristik yang serupa tapi berbeda. Salah satu cara cepat untuk mengidentifikasi
bunga yaitu dengan melakukan Kklasifikasi. Pada penelitian ini melakukan klasifikasi
dengan menggunakan dataset ”FlowersData” yang memiliki 5 kelas terdiri dari daisy,
dendelion, rose, sunflowers, dan tulip dan membandingkan arsitektur dari metode
Convolutional Neural Network yaitu AlexNet dan ResNet-50 yang merupakan
arsitektur yang mencapai hasil yang baik dalam tantangan ImageNet Large Scale
Visual Classification Challenge (ILSVRC). AlexNet memiliki 5 convolutional layers
dan fully connected layers yang dikenal baik dalam klasifikasi. ResNet-50 dikenal
dengan residual blocks untuk memecahkan masalah gradien yang hilang. Hasil
penelitian yang terbaik dari beberapa percobaan yang dilakukan yaitu untuk AlexNet
berada pada pembagian data 90:10 dengan input size 227x227 mendapatkan accuracy
0,835, sedangkan ResNet-50 berada pada pembagian data 80:20 dengan input size
224x224 dengan mendapatkan accuracy 0,79. Penelitian ini menunjukkan bahwa
arsitektur AlexNet memiliki hasil terbaik dibandingkan arsitektur ResNet-50 dan hasil
ini juga memberikan bukti metode Convolutional Neural Network efektif dalam
klasifikasi bunga dan menunjukkan bahwa input size dan pembagian data memiliki
pengaruh terhadap hasil evaluasi.

Kata kunci: Klasifikasi, Convolutional Neural Network, Bunga, AlexNet, ResNet-50



ABSTRACT

COMPARISON OF ALEXNET AND RESNET-50 ARCHITECTURES IN
CONVOLUTIONAL NEURAL NETWORKS FOR FLOWER CLASSIFICATION
(By: Selamat Irianto; Supervisor: Irwan Budiman, S.T., S.Kom.; Dwi Kartini, S. Kom.;
2024; 77 pages)

Identifying flower types based on images is a challenge in image processing and
computer vision due to the complex structure of flowers, which possess similar but
distinct characteristics. One quick way to identify flowers is through classification.
This study performs classification using the "FlowersData™ dataset, which consists of
5 classes: daisy, dandelion, rose, sunflower, and tulip. The study compares the
architectures of two Convolutional Neural Network (CNN) methods, AlexNet and
ResNet-50, which have achieved good results in the ImageNet Large Scale Visual
Classification Challenge (ILSVRC). AlexNet has 5 convolutional layers and fully
connected layers, which are well-known for classification tasks. ResNet-50 is known
for its residual blocks that address the vanishing gradient problem. The best results
from several experiments showed that for AlexNet, with a data split of 90:10 and an
input size of 227x227, the accuracy was 0.835. For ResNet-50, with a data split of
80:20 and an input size of 224x224, the accuracy was 0.79. This study indicates that
the AlexNet architecture yielded better results compared to ResNet-50 and also
provides evidence that Convolutional Neural Networks are effective for flower
classification. Additionally, it demonstrates that input size and data splitting have an
impact on evaluation results.

Keywords: Classification, Convolutional Neural Network, Flowers, AlexNet,
ResNet-50
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