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ABSTRAK

Penerapan Model Egarch Dalam Analisis Return Saham Mcdonald’s
(Oleh: Anita; Pembimbing: Yeni Rahkmawati dan Nur Salam, 2025; 78
halaman)

Saham merupakan salah satu instrumen investasi dengan nilai yang
cenderung berfluktuasi. Pergerakan nilai yang tidak stabil menimbulkan
ketidakpastian pada hasil investasi atau return yang diperoleh pada masa
yang akan datang. Keadaan ini membuat variansi return tidak bersifat
konstan dari waktu ke waktu atau mengalami gejala heteroskedastisitas.
Selain itu, pergerakan return yang berfluktuasi dan tidak stabil
menunjukkan efek asimetris. Model Exponential General Autoregressive
Conditional Heteroscedasticity (EGARCH) merupakan salah satu
pendekatan deret waktu yang mampu mengatasi gejala
heteroskedastisitas dan keberadaan efek asimetris. Tujuan penelitian ini
adalah menganalisis data harian return saham McDonald’s periode Januari
2020 hingga April 2025 berjumlah 1374 observasi menggunakan EGARCH.
Penerapan model EGARCH digunakan untuk melakukan peramalan return
dan mengetahui risiko yang mungkin terjadi berdasarkan nilai Value at
Risk (VaR). Berdasarkan penelitian yang dilakukan, model terbaik yang
diperoleh adalah EGARCH(1,1) dengan komponen MA(2). Hasil peramalan
menunjukkan nilai return dan volatilitas saham McDonald’s dalam 30 hari
ke depan memiliki pergerakan yang dinamis. Sejalan dengan hal tersebut,
perhitungan nilai Value at Risk (VaR) dengan tingkat kepercayaan 95%
menggambarkan tingkat risiko atau kerugian maksimum harian yang
mungkin terjadi selama periode tersebut.

Kata Kunci: McDonald’s, Return, Volatilitas, EGARCH, Value at Risk (VaR)
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ABSTRACT

Application of the EGARCH Model in Analyzing McDonald’s Stock
Return (By: Anita; Supervisors: Yeni Rahkmawati and Nur Salam, 2025; 78

pages)

Stocks are one of the investment instruments whose values tend to
fluctuate. The unstable price movements create uncertainty regarding
future investment outcomes or returns. This condition causes the return
variance to be non-constant over time, indicating the presence of
heteroskedasticity. In addition, the fluctuating and unstable return
movements exhibit asymmetric effects. The Exponential General
Autoregressive Conditional Heteroskedasticity (EGARCH) model is one of
the time series approaches capable of addressing heteroskedasticity and
capturing asymmetric effects. The aim of this study is to analyze the daily
return data of McDonald’s stock from January 2020 to April 2025,
consisting of 1,374 observations, using the EGARCH model. The application
of the EGARCH model is used to forecast returns and identify potential risks
based on the Value at Risk (VaR) metric. Based on the conducted analysis,
the best model obtained is EGARCH(1,1) with an MA(2) component. The
forecasting results indicate that McDonald’s stock returns and volatility
over the next 30 days tend to exhibit dynamic movements. In line with this,
the calculation of Value at Risk (VaR) at a 95% confidence level reflects the
estimated level of daily maximum potential loss during the forecast period.

Keywords: McDonald’s, Return, Volatility, EGARCH, Value at Risk (VaR)
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