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ABSTRAK

PERBANDINGAN ALGORITMA LONG SHORT TERM MEMORY (LSTM),
SUPPORT VECTOR REGRESSION (SVR), DAN AUTOREGRESSIVE
INTEGRATED MOVING AVERAGE (ARIMA) PADA PREDIKSI HARGA
CRYPTOCURRENCY (Oleh : Ricky Pauji; Pembimbing: Mohammad Reza
Faisal, S.T., M.T., Ph.D. dan Irwan Budiman, S.T., M.Kom; 2025; 85 halaman)

Cryptocurrency merupakan salah satu bentuk mata uang virtual yang dirancang
sebagai alat tukar. Beberapa jenis koin cryptocurrency yang terkenal adalah bitcoin,
etherium, solana, binance dan masih banyak yang lain. Selain sebagai alat tukar,
cryptocurrency juga digunakan sebagai salah satu bentuk investasi. Investasi pada
bidang cryptocurrency sangat ramai diminati oleh berbagai kalangan dari penjuru
dunia. Namun, investasi pada cryptocurrency memiliki sebuah kekurangan, yaitu
tingginya risiko yang disebabkan oleh pergerakan harga koin yang sangat acak.
Oleh karena itu, diperlukan sebuah sistem atau model yang dapat melakukan
prediksi pada harga koin cryptocurrency. Model algoritma pada prediksi harga
cryptocurrency memiliki banyak ragam algoritma yang menghasilkan nilai akurasi
yang beragam pula. Pada penelitian ini, prediksi akan dilakukan dengan
menggunakan model algoritma Long Short Term Memory (LSTM), Support Vector
Regression (SVR), dan Autoregressive Integrated Moving Average (ARIMA) pada
harga penutupan harian beberapa koin cryptocurrency di mana hasil perhitungan
tingkat kesalahan (error) akan dibandingkan. Hasil yang didapatkan dari algoritma
LSTM adalah 301794, 727 untuk MSE dan 3,24 (96,76%) untuk MAPE, hasil dari
algoritma SVR adalah 138360,258 untuk MSE dan 2,26 (97,74%) untuk MAPE,
sedangkan hasil dari algoritma ARIMA adalah 923513,882 untuk MSE dan 6,30
(93,70%) untuk MAPE.

Kata kunci: Cryptocurrency, Prediksi, Long Short Term Memory, Support Vector
Regression, Autoregressive Integrated Moving Average



ABSTRACT

COMPARISON OF LONG SHORT TERM MEMORY (LSTM), SUPPORT
VECTOR REGRESSION (SVR), AND AUTOREGRESSIVE INTEGRATED
MOVING AVERAGE (ARIMA) ALGORITHMS ON CRYPTOCURRENCY
PRICE PREDICTION (By: Ricky Pauji; Advisor: Mohammad Reza Faisal, S.T.,
M.T., Ph.D. and Irwan Budiman, S.T., M.Kom; 2025; 85 pages)

Cryptocurrency is a form of virtual currency designed as a medium of exchange.
Some well-known types of cryptocurrency are bitcoin, etherium, solana, binance
and many others. Apart from being a medium of exchange, cryptocurrency is also
used as a form of investment. Investment in the field of cryptocurrency is very much
in demand by various groups from all over the world. However, investing in
cryptocurrency has a drawback, namely the high risk caused by the very random
movement of coin prices. Therefore, a system or model is needed that can predict
the price of cryptocurrency coins. The algorithm model for predicting
cryptocurrency prices has many different algorithms that produce various accuracy
values. In this study, predictions will be made using the Long Short Term Memory
(LSTM), Support Vector Regression (SVR), and Autoregressive Integrated Moving
Average (ARIMA) algorithm models on the daily closing prices of several
cryptocurrency coins where the results of the calculation of the error rate will be
compared. The results obtained from the LSTM algorithm are 301794, 727 for MSE
and 3.24 (96.76%) for MAPE, the results of the SVR algorithm are 138360.258 for
MSE and 2.26 (97.74%) for MAPE, while the results of the ARIMA algorithm are
923513.882 for MSE and 6.30 (93.70%) for MAPE.

Keywords: Cryptocurrency, Prediction, Long Short Term Memory, Support
Vector Regression, Autoregressive Integrated Moving Average
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