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ABSTRAK

Fakultas Teknik Universitas Lambung Mangkurat merupakan sebuah fakultas
yang berada dilingkungan Universitas Lambung Mangkurat yang menerapkan suatu
tata nilai yaitu GESIT (Giat, Efesien, Santun, Inovatif dan Terampil) Salah satu tata
nilai yang diterapkan oleh Fakultas Teknik ULM ialah inovatif, dengan adanya
sebuah cara pikir yang bersifat inovatif maka munculnya sebuah inovasi. Inovasi
yang sedang dilakukan di Fakultas Teknik sekarang ialah dengan menerapkan Smart
Campus, salah satu langkah yang dilakukan untuk mendukung inovasi ini ialah
dengan merancang sebuah sampah pintar yaitu SI GESIT Smart Waste Bin. Dalam
perancangan dibutuhkan sebuah algoritma yang bisa mengklasifikasan jenis sampah
maka dengan itu digunakan CNN Pretrained MobileNet. Mobilenet merupakan salah
satu arsitektur Convolutional Neural Network (CNN) yang digunakan untuk
mengatasi kebutuhan akan computing data dalam jumlah yang besar. MobileNet yang
ringan dan memiliki performa yang sangat cepat sehingga sangat cocok diterapkan

dalam sebuah sistem yang berbasis embedded devices seperti Smart Waste Bin.

Implementasi pada penelitian ini menggunakan sebuah sistem klasifikasi
berbasis Convolutional Neural Network (CNN) dengan menggunakan Pretrained
model MobileNet mampu mengindentifikasikan beberapa objek jenis sampah sesuai
jenisnya. Penelitian ini membuat dan menguji sistem Klasifikasi berbasis
Convolutional Neural Network (CNN) dengan menggunakan Pretrained Model
MobileNet dalam mengklasifikasikan jenis sampah sesuai jenisnya. Setelah dilakukan
pengujian, MobileNet mampu mengklasifikasikan jenis sampah sesuai dengan

jenisnya dengan presentase keberhasilan 35%.

Kata Kunci: Convolutional Neural Network, Pretrained Model MobileNet, Jenis

Sampah.



ABSTRACT

The Faculty of Engineering, Lambung Mangkurat University is a faculty
within the Lambung Mangkurat University environment that applies a value system,
namely GESIT (Giat, Efesien, Santun, Inovatif dan Terampil). One of the values
applied by the ULM Faculty of Engineering is innovative, with a way of thinking that
is innovative then the emergence of an innovation. The innovation that is being
carried out at the Faculty of Engineering now is by implementing the Smart Campus,
one of the steps being taken to support this innovation is to design a smart waste bin,
namely SI GESIT Smart Waste Bin. In designing SI GESIT Smart Waste Bin, we need
an algorithm that can classify the types of waste, so CNN Pretrained MobileNet is
used. Mobilenet is one of the Convolutional Neural Network (CNN) architectures that
is used to address the need for large amounts of computing data. MobileNet is
lightweight and has very fast performance so it is very suitable to be applied in a

system based on embedded devices such as the Smart Waste Bin.

The implementation in this study uses a classification system based on the
Convolutional Neural Network (CNN) using the MobileNet Pretrained model to be
able to identify several types of garbage objects according to their type. This
research constructs and tests a classification system based on a Convolutional
Neural Network (CNN) using the MobileNet Pretrained Model to classify waste
according to its type. After testing, MobileNet was able to classify the type of waste

according to its type with a success percentage of 35%.

Keyword: Convolutional Neural Network, Pretrained Model MobileNet, Garbage

Classification.
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