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ABSTRAK

Indonesia merupakan negara agraris yang menjadikan pertanian sebagai salah satu
sektor ekonomi yang berpengaruh, salah satu komoditas pertanian itu adalah padi.
Efisiensi produk untuk meningkatkan hasil pertanian sangat diperlukan untuk
mengoptimalkan produksi, sehingga diperlukan analisis yang mendalam untuk
memahami pola yang mempengaruhi hasil produksi. Untuk mengatasi hal tersebut,
Apriori dapat digunakan untuk menemukan pola yang mempengaruhi antara data.
Algoritma tersebut banyak digunakan penelitian sebelumnya untuk menemukan
aturan asosiasi atau hubungan secara signifikan. Selain itu untuk membantu
pengelompokan data berdasarkan kesamaan tertentu dapat menggunakan algoritma
clustering K-Means dan K-Medoids. Kedua metode ini pada penelitian sebelumnya
menunjukan bahwa masing-masing mempunyai keunggulan tergantung kebutuhan
analisis data yang diperlukan. Maka, penelitian ini dilakukan untuk
membandingkan performa gabungan dari Apriori K-Means dengan Apriori K-
Medoids dilihat dari nilai Silhouette Score masing-masing clustering. Data yang
digunakan pada penelitian ini adalah dataset hasil produksi padi di pulau Sumatera
yang diambil dari website kaggle.com, data ini berjumlah 224 data. Tahapan
penelitian yang dilakukan terdiri dari pre-processing data, penerapan algoritma
Apriori untuk mendapatkan pola asosiasi dari masing-masing fitur, dan penerapan
K-Means dan K-Medoids untuk pengelompokan data berdasarkan fitur asosiasi
yang didapatkan oleh Apriori. Hasil penelitian menunjukan bahwa hasil gabungan
analisis dari Apriori K-Means mendapatkan nilai Silhouette Score yang lebih baik
dari pada Apriori K-Medoids, yaitu Apriori K-Means dengan nilai 0.59 sedangkan
Apriori K-Medoids 0.58. Berdasarkan hasil tersebut, maka model Apriori K-Means
diimplementasikan pada sebuah website yang dapat digunakan untuk menganalisis
pola pada data hasil produksi padi dengan beberapa parameter yang dapat
disesuaikan tergantung kebutuhan analisis data.

Kata Kunci: Analisis Pola, Apriori, Data Mining, K-Means, K-Medoids, Produksi
Padi



ABSTRACT

Indonesia is an agrarian country where agriculture plays a significant role in the
economy. One of its key commodities is rice. Enhancing product efficiency is
essential to boost agricultural output. Therefore, a deeper analysis is required to
understand the patterns influencing production. To address this issue, the Apriori
algorithm can be utilized to identify patterns and relationships within the data. This
algorithm is frequently used by researchers to uncover association rules or identify
significant relationships in datasets. In addition, K-Means and K-Medoids
clustering algorithms are applied to assist in data clustering based on specific
similarities. Both methods, as shown in previous research, have distinct advantages
depending on the specific requirements of the data analysis. This research aims to
compare the performance of combining Apriori with K-Means and Apriori with K-
Medoids, using the silhouette score to evaluate the effectiveness of each clustering
approach. The data used in this research is a dataset of rice production in Sumatra,
sourced from Kaggle.com, containing a total of 224 entries. This research begins
with data preprocessing, followed by the implementation of the Apriori algorithm
to identify association patterns among features. Subsequently, K-Means and K-
Medoids clustering algorithms are applied to group the data based on the
association features derived from Apriori. The results of this research indicate that
the combination of Apriori and K-Means outperforms Apriori and K-Medoids,
achieving a silhouette score of 0.59 compared to 0.58. Based on these findings, the
Apriori—-K-Means approach was implemented in a website designed to analyze
patterns in rice production datasets, offering customizable parameters depending
on the data analysis requirements.

Keywords: Rice Analysis, Apriori, Data Mining, K-Means, K-Medoids, Rice
Production
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