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ABSTRAK

PENERAPAN DEEP LEARNING MENGGUNAKAN CONVOLUTIONAL NEURAL
NETWORK UNTUK KLASIFIKASI MOTIF TRADISIONAL KHAS KALIMANTAN
SELATAN (Oleh: Dewi Puspita Sari; Pembimbing: Akhmad Yusuf, S.Si., M.Kom, Nurul
Huda, S.Si., M.Si, 2025; 41 Halaman)

Deep Learning merupakan metode learning yang memanfaatkan multiple non-linier
transformation, deep learning dapat dipandang sebagai gabungan machine learning dengan
Artificial Intelligence (IA). Metode Convolutional Neural Network (CNN) adalah
pengembangan dari Multilayer Perceptron (MLP) yang didesain untuk mengolah data dua
dimensi. CNN termasuk dalam jenis Deep Neural Network karena kedalaman jaringan yang
tinggi dan banyak diaplikasikan pada data citra. Penelitian ini menggunakan data motif
tradisonal khas Kalimantan Selatan yang dikenal dengan nama Sasirangan yang terdiri dari 5
jenis motif yaitu iris pudak, bayam raja, naga balimbur, turun dayang dan kulat kurikit. Metode
Convolutional Neural Network (CNN) akan menghasilkan nilai parameter training sebagai
acuan dalam Klasifikasi jenis motif sasirangan. Seluruh database menggunakan 125 gambar
dari jenis motif tradisional, data tersebut merupakan data training dan data uji, dimana data
training menggunakan 125 gambar yang terdiri dari 25 gambar motif iris pudak, 25 gambar
motif bayam raja, 25 gambar naga balimbur, 25 gambar motif turun dayang dan 25 gambar
motif kulat kurikit. Pada penelitian ini menunjukan rata-rata akurasi sebesar 82% dengan
akurasi data training 0,93 dan akurasi data testing 0,88.

Kata kunci- Deep Learning, Convolutional Neural Network, Klasifikasi, Motif Tradisional,

Sasirangan.



ABSTRACT

APPLICATION OF DEEP LEARNING USING CONVOLUTIONAL NEURAL
NETWORK FOR CLASSIFICATION OF TRADITIONAL MOTIFS OF SOUTH
KALIMANTAN (By: Dewi Puspita Sari; Supervisor: Akhmad Yusuf, S.Si., M.Kom, Nurul
Huda, S.Si., M.Si, 2025; 41 Pages)

Deep Learning is a learning method that utilizes multiple non-linear transformations, deep
learning can be viewed as a combination of machine learning with Artificial Intelligence (1A).
The Convolutional Neural Network (CNN) method is a development of the Multilayer
Perceptron (MLP) which is designed to process two-dimensional data. CNN is included in the
type of Deep Neural Network because of its high network depth and is widely applied to image
data. This study uses data from traditional motifs typical of South Kalimantan known as
Sasirangan which consists of 5 types of motifs, namely iris pudak, bayam raja, naga balimbur,
turun dayang and kulat kurikit. The Convolutional Neural Network (CNN) method will produce
training parameter values as a reference in classifying the types of sasirangan motifs. The
entire database uses 125 images of traditional motif types, the data is training data and test
data, where the training data uses 125 images consisting of 25 images of iris pudak motifs, 25
images of bayam raja motifs, 25 images of naga balimbur, 25 images of turun dayang motifs
and 25 images of kulat kurikit motifs. This study shows an average accuracy of 82% with a
training data accuracy of 0.93 and a testing data accuracy of 0.88.

Keywords- Deep Learning, Convolutional Neural Network, Classification, Traditional Motifs,

Sasirangan.
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