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ABSTRAK

Kekerasan terhadap perempuan dan anak menjadi masalah sosial yang signifikan
di Indonesia, termasuk di Kota Banjarmasin. Data yang tersedia melalui
Kementerian Pemberdayaan Perempuan dan Anak menunjukkan fluktuasi kasus
kekerasan di wilayah tersebut. Penelitian ini bertujuan untuk memprediksi jumlah
kasus kekerasan terhadap perempuan dan anak di Kota Banjarmasin dengan
menggunakan teknik deep learning, khususnya arsitektur Recurrent Neural
Network (RNNs) seperti LSTM, Bi-LSTM, GRU, dan Bi-GRU. Data yang
digunakan dalam penelitian ini terbatas hanya menggunakan data time series
univariate sebanyak 96 baris data, sedangkan deep learning merupakan model yang
memerlukan data yang banyak untuk menghasilkan performa model yang optimal.
Oleh karena itu, TimeGAN diimplementasikan dalam penelitian ini sebagai teknik
untuk melakukan augmentasi data time series guna membentuk data sintetis yang
digunakan sebagai data tambahan untuk melatih model prediksi deep learning.
Penelitian ini menggunakan data time series kasus kekerasan dari Januari 2016
hingga Desember 2023 dan memprediksi jumlah kasus untuk satu bulan ke depan.
Hasil penelitian menunjukkan bahwa TimeGAN berhasil menghasilkan data
sintetis dengan nilai discriminative score terbaik sebesar 0.285714, meskipun
dengan jumlah data yang terbatas. Model Bi-LSTM yang tidak menggunakan data
sintetis memberikan hasil terbaik tanpa augmentasi data dengan nilai RMSE
6.4970, MAE 5.1510, dan R? -0.0002. Sedangkan model Bi-GRU dengan data
sintetis hasil time series augmentation menunjukkan hasil terbaik dengan RMSE
2.4926, MAE 2.0869, dan R20.9471. Berdasarkan penelitian ini TimeGAN mampu
meningkatkan performa model deep learning untuk memprediksi jumlah kasus
kekerasan terhadap perempuan dan anak secara signifikan.

Kata Kunci: Augmentasi Time Series, Deep Learning, Kekerasan Terhadap
Perempuan dan Anak, Prediksi, Univariate Time Series



ABSTRACT

Violence against women and children is a significant social issue in Indonesia,
including in the city of Banjarmasin. Data provided by the Ministry of Women's
Empowerment and Child Protection shows fluctuations in the cases of violence in
the region. This study aims to predict the number of cases of violence against
women and children in Banjarmasin using deep learning techniques, specifically
Recurrent Neural Network (RNN) architectures such as LSTM, Bi-LSTM, GRU,
and Bi-GRU. The data used in this study is limited to a univariate time series
dataset containing only 96 data points, while deep learning models require a large
amount of data to achieve optimal performance. Therefore, TimeGAN is
implemented in this study as a technique to perform time series data augmentation
to generate synthetic data, which is then used as additional data to train the deep
learning prediction models. The study uses time series data of violence cases from
January 2016 to December 2023 and predicts the number of cases for the next
month. The results of the study show that TimeGAN successfully generated synthetic
data with the best discriminative score of 0.285714, despite the limited amount of
data. The Bi-LSTM model, which did not use synthetic data, performed the best
without data augmentation, with RMSE 6.4970, MAE 5.1510, dan R2 -0.0002.
Meanwhile, the Bi-GRU model with synthetic data generated by time series
augmentation showed the best results with RMSE 2.4926, MAE 2.0869, dan R2
0.9471. Based on this research, TimeGAN is able to significantly improve the
performance of deep learning models in predicting the number of cases of violence
against women and children.

Keywords: Deep Learning, Prediction, Time Series Augmentation, Univariate Time
Series, Violence Against Women and Children
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